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Mas que un modelo de lenguaje: una nueva forma de colaborar

El desarrollo de la primera version de LatamGPT culmina con la publicacion de este catalogo de datos. A
lo largo del proceso hemos hecho carne una vocacion institucional por la colaboraciéon radical, que
creemos es la mejor, y quizas la unica forma, de relevar la importancia de la region en la orquesta global
de Inteligencia Artificial.

LatamGPT puede tomarse como un piloto a gran escala de esta vision: colaboracion entre academia,
sociedad civil, gobiernos, organismos multilaterales y empresas privadas del sur global. Lo que puede
parecer marginal ante la magnitud del avance del estado del arte en materia de modelos de frontera,
resulta trascendental para la situacion local de América Latina y el Caribe. Constituye el primer
esfuerzo colectivo de caracter técnico que se proyecta hacia el futuro mas alla del objetivo original,
justamente porque a lo largo del camino descubrimos que la riqueza no estaba en la publicacion de un
codigo, sino que en la articulacion de capacidades que se retroalimentan mutuamente en la
interaccion.

LatamGPT paso de ser un modelo de 70B de pardmetros a un ecosistema de bienes publicos digitales,
con mecanismos funcionales de identificacion, ingesta y curatoria de datos; publicacion de los mismos;
entrenamiento de modelo y, quizas lo méas importante, un modelo de gobernanza y coordinacion que
habilitd un proyecto ambicioso en ingenieria y austero en recursos financieros y computacionales.

Para nosotros en CENIA es un orgullo haber podido coordinar este proyecto, y queremos dar las gracias
a todas las organizaciones que lo hicieron posible, pero particularmente al Banco de Desarrollo para
Ameérica Latina y el Caribe CAF y al Ministerio de Ciencia, Tecnologia, Conocimiento e Innovacion de
Chile, quienes financiaron a través de una cooperacion técnica parte relevante del costo operativo del
ultimo ano. También a la Fundacion Data Observatory y a Amazon Web Services, quienes dispusieron y
habilitaron el cOmputo necesario para esta version.

Esperamos, realmente, que LatamGPT sea mas que un modelo de lenguaje: sea un modelo de como
podemos colaborar para construir mas alla de nuestra frontera.

Alvaro Soto
Director CENIAY LatamGPT

Rodrigo Duran
Gerente CENIA
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Hay momentos en que una region deja de mirarse desde afuera y comienza, por fin, a narrarse a si
misma.

Durante demasiado tiempo, América Latina ha sido mas hablada que hablante; mas interpretada que
autora de su propio relato. En 1943, el artista uruguayo Joaquin Torres Garcia tomo el mapa de América
del Sur y lo dio vuelta. Con ese gesto, simple pero radical, nos recordo que el norte no siempre tiene que
estar arriba, y que el sur también puede ser centro. Que la mirada puede, y debe, cambiar.

Y hoy, décadas después, ese gesto vuelve a cobrar sentido en un nuevo territorio: el digital. Porque si
antes los mapas definian como nos ubicabamos en el espacio, hoy son los datos y los modelos que los
procesan los que definen como somos representados, interpretados y comprendidos. La revolucion
tecnoldgica actual esta redefiniendo las bases del conocimiento global. Pero esa transformacion no ha
sido neutra. Ha sido entrenada, en gran medida, desde otras latitudes y otras realidades.

Y en ese contexto, emerge una verdad incoOmoda pero necesaria: lo que no esté en los datos, no existe
en el modelo; y lo que no existe en el modelo queda, inevitablemente, fuera de las decisiones del futuro.
No es solo un desafio técnico, es un desafio cultural y profundamente humano. Porque entendimos que
no basta con usar la inteligencia artificial; también debemos participar en la construccion del
conocimiento que la hace posible, para que piense con nuestras voces, nuestras lenguas y nuestras
historias.

Y, en ese sentido, LatamGPT es, en esencia, un acto de América invertida: dar vuelta el mapa de la
inteligencia artificial, redefinir desde donde se produce el conocimiento y dejar de ser Unicamente
fuente de datos y convertirnos en autores de nuestras propias infraestructuras.

Pero este no es un proyecto individual. Es, ante todo, un esfuerzo colectivo: Mas de 79 instituciones de 15
paises decidieron compartir conocimiento y construir confianza en torno a un propdésito comun. En un
mundo donde los datos tienden a concentrarse, este proyecto apuesta por la apertura, la colaboracion
Yy una gobernanza responsable que entienda el conocimiento como un bien que se cuida para poder
compartirse.

LatamGPT se sostiene sobre datos, talento y cOmputo. Pero su proposito es mas profundo: construir una
infraestructura cognitiva latinoamericana sobre la cual podamos desarrollar tecnologia con sentido,
contexto e identidad. Porque la pregunta de fondo no es solo qué tecnologia construimos. Es desde
doénde la construimos. Y para quién. Por primera vez, tenemos la posibilidad real de crear nuestros
propios modelos, con nuestras lenguas, nuestros datos y nuestra vision del mundo. De participar, en
nuestros propios términos, en la definicion del futuro digital. Y en ese proceso, cambia la forma en que
nos vemosy, con ello, el futuro que somos capaces de imaginar.

Tal como Torres Garcia invirtié el mapa, hoy estamos invirtiendo la direccion desde donde se produce el
conocimiento. Y quizés, en ese gesto, también estamos respondiendo a ese grito que nos precede. Un
grito que no era soélo advertencia, sino también posibilidad. Porque el futuro no esta escrito. Se entrena.
Y hoy, por primera vez, lo estamos entrenando juntas y juntos. Desde el sur, y esta vez, con voz propia.

Monica Soto
Directora de Operaciones CENIA
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LatamGPT: una voz latinoamericana

“iAmerica, AmeéricaliTodo por ella; porque nos vendra de ella desdicha o bien! Somos aun México,
Venezuela, Chile, el azteca-espanol, el quechua-espanol, el araucano-espanol; pero seremos manfana,
cuando la desgracia nos haga crujir entre su dura quijada, un solo dolor y no mas que un anhelo”.

Asi comienza El Grito, de Gabriela Mistral, obra cuyos extractos fueron recitados en el evento de
lanzamiento de LatamGPT. La seleccion de este texto estuvo lejos de ser anecdodtica. Gabriela Mistral no
solo es, a la fecha, la Unica mujer iberoamericana laureada con el Nobel de literatura, sino también una
intelectual que se atrevio a pensar y escribir sobre la identidad latinoamericana. El Grito es un llamado
de atencion a los mismos latinoamericanos, mas propensos a la admiracion extranjera que a forjar con
orgullo el propio destino.

LatamGPT podria entenderse como una respuesta a ese grito desesperado que fue proferido hace mas
de un siglo. En un momento en que la Inteligencia Artificial se ha vuelto la tecnologia del momento,
cuando esta definiendo la geopolitica global, y en medio de los reclamos por los sesgos WEIRD
(Western, Educated, Industrialized, Rich and Democratic) de los modelos del Norte Global, LatamGPT
es una apuesta y un llamado a la accion. Porque, tal como denunciaba la poetisa de Vicuia, “hablamos,
alegamos, mientras él [el Norte] siembra, funde, asierra, labra, multiplica, forja”.

Crear el primer modelo de lenguaje latinoamericano podria parecer un pequefio paso dentro de la
oferta de modelos conversacionales, pero representa un gran salto para toda la region. Esta iniciativa
pone en valor el lenguaje, la cultura y la tradicion de Ameérica Latina. Mas aun, crea capacidades
productivas para una region relegada a un rol de consumidor. Su sello diferenciador no solo radica en el
contenido, que rescata estos aspectos idiosincraticos ya descritos, sino también en la forma de
construir el modelo. La curaduria de datos, la transparencia y su apertura son parte fundamental del
proyecto.

Asi, LatamGPT representa mucho mas que un modelo de lenguaje. Es una piedra angular sobre la cual
se proyecta un trabajo colaborativo, una iniciativa que le da voz a una region que estaba acostumbrada
al silencio. Es, en definitiva, la respuesta a un eco distante de hace mas de cien afos: “jAmérica y solo
Ameérica! jQué embriaguez semejante futuro, qué hermosura, qué reinado vasto para la libertad y las
excelencias mayores!”.

Sebastian Adasme
Jefe Técnico de Estudios ILIA
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Resumen ejecutivo




El LatamGPT-Corpus v1.0 nace de la voluntad de construir un conjunto de datos de entrenamiento para
la primera version del modelo, que reuniera contenido representativo de América Latina y el Caribe,
bajo rigurosos estandares de calidad y una politica abierta, transparente y soberana de acceso y puesta
a disposicion de los datos. El presente Catalogo Referencial constituye la memoria técnica de la
iniciativa de datos que dio origen al corpus de LatamGPT. En él se documentan sus fuentes,
metodologias de curaduria, marcos legales y mecanismos de gobernanza. Asimismo, busca profundizar
en el modelo de alianzas que sustenta el proyecto y servir como complemento del reporte técnico
publicado junto con el modelo.

El imperativo de una voz propia

Historicamente, el desarrollo de la inteligencia artificial a nivel global se ha sustentado en conjuntos de
datos que representan de manera insuficiente la realidad de nuestra region, debido a la dispersion de
las fuentes y a sus limitaciones de calidad. Diversos estudios advierten una asimetria estructural: las
fuentes predominantes favorecen a las regiones con mayor infraestructura digital y relegan la riqueza
del espafiol y el portugués latinoamericanos a una posicion periférica. Esta falta de representacion
diluye nuestras variantes linglisticas y contextos sociales en marcos ajenos y, con ello, limita el
desempeno de los modelos de IA generativa en contextos locales.

Frente a este escenario, LatamGPT v1.0 ofrece una respuesta concreta: un corpus construido desde y
para la region, con criterios rigurosos de calidad y una politica de acceso abierta y transparente. El
conjunto consolidado reune 296,5 mil millones de tokens, de los cuales 58,8 mil millones corresponden
a datos curados provenientes de alianzas institucionales, obtenidos mediante un proceso de filtrado de
alta precision aplicado a una base bruta inicial de 157 mil millones de tokens. Esta base de conocimiento
integra cuatro fuentes principales:

e Extracciones regionales optimizadas: Capturando la esencia del discurso local.

e Repositorios de ciencia y cédigo abierto: Integrando el conocimiento académico global.

¢ Recopilacién dirigida: Seleccion exhaustiva de sitios con alto valor estratégico.

e Transferencias institucionales: Datos provenientes directamente de las organizaciones aliadas, que
constituyen el ndcleo mas riguroso y soberano del corpus.

El resultado es un mosaico de conocimiento que abarca desde las ciencias exactas y la economia hasta
las humanidadesy la diversidad cultural de nuestra region.

Una red de colaboracién sin precedentes

Este hito es el fruto de una voluntad colectiva que movilizé a 79 instituciones de 15 naciones. Ministerios,
universidades y organizaciones de la sociedad civil se unieron bajo un marco de confianza, formalizado
mediante instrumentos legales que garantizan la transparencia, la atribucion y la confidencialidad. Es
un modelo de cooperacion que demuestra que la tecnologia de frontera y el respeto a la ética pueden
avanzar en conjunto.

Frente a la opacidad que en ocasiones caracteriza a la industria, LatamGPT v1.0 adopta un modelo de
transparencia y responsabilidad. Para ello, implementamos un sistema de gobernanza de tres niveles:
abierto, controlado y cerrado, que promueve el uso legitimo de la informacion y protege los derechos
de propiedad intelectual. En una regidon que aun enfrenta desafios normativos para el desarrollo de la
ciencia de datos, este proyecto se rige por un gran respeto a un uso legitimo y validado de sus fuentes
de informacion.

Documentar un corpus con este nivel de trazabilidad constituye un esfuerzo relevante en el panorama
internacional. Lo hacemos porque LatamGPT v1.0 no es solo una herramienta tecnologica, sino también
un precedente regional. Representa la conviccion de que es posible desarrollar tecnologia de
vanguardia con identidad propia, promoviendo la legitimidad y, sobre todo, respondiendo con
excelencia ante la sociedad que le da origen.
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Introduccion




El presente Catalogo Referencial se constituye como el marco documental oficial que acompana el
conjunto de datos LatamGPT v1.0. En un ecosistema tecnoldgico, donde la integridad de la informacion
define la fiabilidad y seguridad de los modelos de lenguaje, este documento funciona como la hoja de
ruta técnica del corpus de datos de LatamGPT.

Objetivos y Alcance

El propodsito de este catalogo es documentar los procesos de recopilacion y curaduria de datos de
LatamGPT. Este esfuerzo representa un ejercicio de responsabilidad proactiva que busca sentar un
precedente articulandose bajo tres ejes:

1. Hacia una Gobernanza de Datos: Este documento busca alinearse con los principios de la OCDE
(Organizacion para la Cooperacion y el Desarrollo Econdmicos [OCDE], s.f.) sobre IA, promoviendo la
responsabilidad (Accountability) y los valores centrados en el ser humano. Representa un primer
paso hacia sistemas mas auditables que permitan reducir la opacidad algoritmica.

2. Transparencia y Representacion: Tomando como referencia las recomendaciones de la UNESCO
(Organizacion de las Naciones Unidas para la Educacion, la Ciencia y la Cultura [UNESCO], 2022),
este catadlogo ofrece una primera mirada profunda a las distribuciones lingUlisticas del modelo.
Nuestra meta es que, en sucesivas iteraciones, el proyecto LatamGPT refleje con mayor fidelidad la
pluralidad y riqueza de nuestra region.

3. Trazabilidad y Gestion de Riesgos: Inspirados por los estdndares internacionales emergentes,
establecemos la trazabilidad de las fuentes como un pilar fundamental. Este registro es nuestro
punto de partida para una gestion ética y responsable de los riesgos asociados a los modelos de
gran escala en nuestro contexto local.

Etica por Disefio y Mejora Continua

LatamGPT v1.0 se ha desarrollado bajo el paradigma de Data Ethics by Design, integrando
consideraciones éticas desde su concepcién. Siguiendo los principios de Floridi y Taddeo (2016), la
ética de datos se ha establecido como un marco macroscopico que guia el disefio técnico, asegurando
que la mitigacion de sesgos y el respeto a la propiedad intelectual sean pilares estructurales y no
medidas correctivas posteriores. Si bien hemos realizado esfuerzos profundos, reconocemos que este
es un proceso en constante evolucion hacia lo que se denomina una ventaja competitiva basada en la
integridad del dato (Hasselbalch, 2016). Presentamos entonces esta versién v1.0 como un punto de
partida responsable; una base solida sobre la cual perfeccionaremos nuestros métodos en futuras
iteraciones.

Este reporte responde ademaéas al llamado de soberania impulsado por la Declaracion de Santiago
(2023) y sus posteriores actualizaciones (Montevideo 2024 y San José 2026) suscrita por mas de 20
naciones de la regioén, la cual insta a los paises de la region a promover una IA ética, inclusiva y soberana
que preserve nuestra diversidad cultural. Asimismo, se alinea con los hallazgos del indice
Latinoamericano de Inteligencia Artificial (ILIA, 2025), que identifica la transicion de "consumidores" a
"productores" de tecnologia como una urgencia historica.

Al documentar LatamGPT v1.0, contribuimos a cerrar la brecha de disponibilidad de datos locales,

promoviendo un ecosistema de codigo abierto que proteja nuestra identidad cultural y consolide
nuestra autonomia tecnolégica en el escenario global.
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Dimensiones




2.1. Dimension I: Estrategias de Recopilacion de Datos

La construccion del LatamGPT-Corpus v1.0 demando el diseflo de una estrategia de recopilacion
diversificada, orientada a maximizar la cobertura tematica, geografica y lingUistica de América Latinay
el Caribe. El proyecto integrd cuatro vertientes complementarias, asegurando la trazabilidad y el
cumplimiento de integridad de cada insumo:

¢ Alianzas e Intercambio Institucional: Como componente central y distintivo de este corpus, se
integraron datos cedidos directamente por instituciones aliadas. Mediante acuerdos de gobernanza
formalizados, diversas organizaciones confiaron sus activos de informacion al proyecto,
permitiendo acceder a una especificidad académica e institucional que no se encuentra en
repositorios publicos y que constituye el nucleo soberano del corpus.

e Extraccion Dirigida de Nodos Estratégicos: Para profundizar en la identidad regional, se ejecutd un
proceso de extraccion técnica sobre un conjunto de sitios web priorizados por su relevancia en
Ameérica Latina y el Caribe. En esta primera version, y tras un riguroso tamiz de calidad, se integraron
fuentes reconocidas, como universidades, portales gubernamentales y plataformas culturales,
asegurando que el modelo se nutra de fuentes relevantes para distintos contextos sociales,
académicos e institucionales de la region.

¢ Integracion de Repositorios de Referencia: Se realizd una prospeccion sistematica en plataformas
globales como Hugging Face y GitHub. La seleccidén de estos conjuntos de datos fue tanto técnica
como ética: cada dataset fue evaluado bajo criterios de compatibilidad de licencias y relevancia
cientifica, incorporando asi recursos de conocimiento reconocidos y utilizados por la comunidad
técnica internacional.

¢ Curaduria de la Web Abierta (Common Crawl): Mas que una ingesta masiva, se realizd un
procesamiento selectivo sobre los datos de Common Crawl. El equipo aplicd filtros linglisticos y de
geolocalizacion para extraer exclusivamente segmentos relevantes para el contexto de nuestra
region, garantizando que el conjunto de datos web cumpla con estdndares minimos de pertinenciay
calidad técnica.

En conjunto, este enfoque de fuentes multiples ha permitido consolidar un corpus representativo y
reutilizable. Uno de los objetivos mas ambiciosos de esta primera version fue lograr una distribucion
equilibrada entre los 20 paises representados, reconociendo que cada territorio presenta condiciones
distintas en términos de disponibilidad de datos y desarrollo de su ecosistema digital. Iniciativas como
ILIA (2024, 2025) han contribuido a visibilizar estos matices, recorddndonos que una representacion
genuinamente regional requiere esfuerzos sostenidos y diferenciados.

En esta primera version hemos procurado acortar esa distancia con el mayor rigor posible,
privilegiando la diversidad de fuentes y el fortalecimiento de alianzas institucionales en cada pais.
Sabemos que es un primer paso y que el camino es largo, pero estamos convencidos de que su
composicion sienta las bases metodoldgicas necesarias para el desarrollo de una Inteligencia Artificial
con identidad propia y verdaderamente latinoamericana.
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2.2. Dimensioén lI: Red de Alianzas Estratégicas y Alcance
Regional

El desarrollo de LatamGPT v1.0 representa un hito relevante de un proceso de articulacion regional que
entre octubre de 2023 y febrero de 2026, desplegd un trabajo sisteméatico para fortalecer la
disponibilidad y representatividad de los datos en América Latina y el Caribe. Coordinada por el Centro
Nacional de Inteligencia Artificial (CENIA), esta iniciativa ha logrado consolidar una red estratégica de
colaboracion que trasciende fronteras y coyunturas, posicionando la informacion como un activo para
avanzar en la autonomia tecnoldgica.

Este periodo de trabajo no solo implicé la formalizacion de diversos instrumentos juridicos con actores
publicos, académicos y privados, sino, primordialmente, la construcciéon de confianzas compartidas y
la definicion de estandares éticos para el uso responsable de la informacion. Un eje rector ha sido la
implementaciéon de una gobernanza transparente y entendible, orientada a resguardar la trazabilidad y
la integridad de los datos. Reconociendo que este es un camino en constante evoluciéon, se han
establecido criterios que buscan garantizar la transparencia del proceso, respetando siempre la
pluralidad de contextos institucionales y normativos presentes en nuestra region.

Las figuras y tablas que se presentan a continuacion sintetizan este recorrido, dando cuenta tanto de la
cobertura territorial alcanzada como de la diversidad de mecanismos utilizados para formalizar estas
alianzas. En su conjunto, estos indicadores reflejan los avances logrados y subrayan los desafios que
persisten en la construccion de un ecosistema de datos mas equitativo, colaborativo y genuinamente
representativo para América Latina y el Caribe.

2.2.1. Distribuciéon Geografica de la Red de Colaboracion Regional

A continuacion, se presenta la distribucion territorial de los convenios y alianzas estratégicas suscritas
en el marco del proyecto en América Latina y el Caribe:

Figura1
Alcance Territorial y Densidad de Alianzas Estratégicas (2023 - 2026)
Cantidad
AXi 30
?eX'CO Republica dominicana
Costa Rica 2
! . _ 20
Panama i Venezuela
2 3
Colombia
5
Ecuador
4 . 10
Pert Brasil
c 1
Paraguay
2 5
Uruguay
3
Chile 3
30
Argentina 2
10
1

Fuente: Elaboracion propia.
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La presente cartografia ilustra la distribucion de las alianzas consolidadas por el proyecto LatamGPT
v1.0 en América Latina y el Caribe durante el periodo comprendido entre octubre de 2023 y febrero de
2026. La intensidad cromatica representa el volumen de acuerdos formalizados por nacion,
destacando a Chile, seguido por una solida participacion de Argentina, Colombia, México y Peru. Esta
red ha permitido acceder a activos de informacion de alta calidad, provistos por instituciones de
referencia que fortalecen la representatividad del corpus construido. Como horizonte estratégico, el
mapa identifica territorios que representan oportunidades prioritarias para futuras fases de expansion,
particularmente en Centroamérica y diversas naciones del Caribe. Estos ambitos geograficos se
proyectan como ejes fundamentales para profundizar la capilaridad de la red, asegurando que la
diversidad cultural de toda nuestra geografia esté plenamente integrada en esta infraestructura
soberana de datos. En su conjunto, este despliegue territorial no solo da cuenta de la solidez alcanzada
en esta primera etapa, sino que también reafirma el compromiso del proyecto con la creacion de un
ecosistema de conocimiento genuinamente inclusivo para toda América Latina y el Caribe.

Tabla1
Numero de instrumentos de colaboracion formalizados por pais (2023-2026)

Argentina 10
Brasil 1

Chile 30
Colombia 5
Costa Rica 1
Ecuador 4
EEUU 2
Espafa 1
InternacionalArge 3
Mexico S
Panama 2
Paraguay 2
Peru 5
Republica Dominicana 2
Uruguay 3
Venezuela 3

Fuente: Elaboracion propia.

La presente tabla detalla los mecanismos de formalizacién juridica suscritos en el marco del proyecto
LatamGPT v1.0 durante el periodo comprendido entre octubre de 2023 y enero de 2026. Esta estructura
desglosa la diversidad de figuras legales empleadas —incluyendo Memorandos de Entendimiento
(MoU), Convenios Marco, Convenios Especificos, Acuerdos de Confidencialidad (NDA) y Oficios de
Coordinacion Institucional-, las cuales han sido fundamentales para garantizar la seguridad, la éticay
la transparencia en el tratamiento de los activos de informacion regionales. Esta pluralidad de
instrumentos refleja la capacidad de adaptacion normativa del proyecto ante los diversos marcos
legales de América Latina y el Caribe. Mas que un registro administrativo, esta tipologia evidencia la
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solidez del andamiaje que viabiliza el acceso a datos de alta calidad, consolidando un corpus robusto y
representativo que se sustenta en el respeto irrestricto a la propiedad intelectual y a la gobernanza
soberana de cada institucion aliada.

2.2.2. Tipologia de Instrumentos de Colaboracién y Gobernanza de Datos

En el marco del proyecto LatamGPT v1.0, se suscribieron diversos instrumentos de colaboracion
orientados a formalizar la vinculacion institucional y habilitar el uso de datos bajo estrictos estandares
de seguridad, ética y legalidad. Esta arquitectura juridica permitié establecer condiciones claras de
cooperacion, definiendo las responsabilidades de las partes y los protocolos para la transferencia y
resguardo de activos de informacion. Los principales mecanismos empleados incluyen:

e Oficios de Coordinacién Institucional: Gestionados a través del Ministerio de Ciencia, Tecnologia,
Conocimiento e Innovacion de Chile, facilitando la articulacion de alto nivel entre organismos del
Estado.

e Convenios Marco de Colaboracion: Acuerdos generales que sientan las bases de una relacion
estratégica de largo plazo entre las instituciones.

e Acuerdos con Entes Estratégicos: Acuerdos disefiados para colaboraciones de alto impacto con
organizaciones clave del ecosistema regional.

e Convenios Especificos de Transferencia: Documentos técnicos que regulan de manera precisa el
intercambio y uso de conjuntos de datos determinados.

¢ Memorandos de Entendimiento (MoU): Protocolos que formalizan la voluntad de cooperaciény los
objetivos comunes en el ambito de la |A.

¢ Instrumentos Preliminares (NDA o Cartas de Intencién): Garantias juridicas para el tratamiento
protegido de informacion sensible o reservada, que establecen las bases de confidencialidad antes
de la formalizacion de acuerdos definitivos.

Complementariamente, el proyecto se sustenta en un Marco de Gobernanza de Datos que regula de
forma integral la disponibilidad, el uso y la custodia de la informacion, con especial énfasis en las
etapas posteriores al entrenamiento de los modelos. Este sistema de gobernanza es un mecanismo
dinamico disefiado para asegurar un tratamiento responsable que garantice la calidad, trazabilidad y el
cumplimiento normativo en todo el ciclo de vida del dato.
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Figura 2
Diversidad de Instrumentos de Colaboracion y Adaptacidon Normativa por Pais.
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Fuente: Elaboracion propia.

El presente grafico desglosa la distribucion de los mecanismos juridicos suscritos en cada naciéon de
Ameérica Latina y el Caribe durante el periodo 2023-2026. Las categorias representadas abarcan desde
acuerdos de caracter institucional y estratégico hasta protocolos técnicos especificos para la
regulacion y el resguardo de activos de informacion. Esta visualizacion permite identificar la capacidad
de respuesta del proyecto ante los diversos contextos normativos de cada pais, evidenciando una
arquitectura de colaboracion flexible pero rigurosa. La predominancia de ciertos instrumentos sobre
otros no es accidental; responde a una estrategia deliberada de vinculacion que respeta las
autonomias institucionales y garantiza que la transferencia de datos se realice bajo un marco legal
solido segun cada jurisdiccion. En su conjunto, esta diversidad de mecanismos consolida a LatamGPT
v1.0 como un referente de gobernanza adaptable, capaz de integrar voluntades publicas y académicas
bajo un estdndar comun de seguridad y transparencia.
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2.3. Dimension lll: Arquitectura de Curaduriay
Procesamiento de Datos (2024-2025)

Durante el periodo 2024-2025, se implementd un sistema para la recopilacion y curaduria de los datos
del LatamGPT-Corpus v1.0. Esta fase incluyo tres estrategias de recopilacién de datos, apoyadas por un
pipeline automatizado de procesamientoy control de calidad.

Para cumplir con los plazos de esta primera entrega y asegurar la estabilidad del modelo, se definid un
corte temporal en el procesamiento de datos. Por esta razén, las alianzas y activos que no alcanzaron a
integrarse en este ciclo han sido programados para futuras versiones de LatamGPT.

2.3.1. Estrategias de Adquisicion y Criterios de Incorporacion

La construccion del Corpus v1.0 se fundamentd en una vision interdisciplinaria que trascendia lo
estrictamente tecnoldgico. Un pilar central de esta fase fue la definicidon de una estructura tematica
robusta, diseflada con la asesoria especializada de expertos en literatura y cultura latinoamericana
contemporanea. Esta colaboracion académica permitid cartografiar la identidad regional a través de
diez ejes, garantizando que el modelo se nutriera de una diversidad de registros que abarcan
Educacion, Humanidades y Ciencias Sociales, Ciencias Exactas, Politica, Economia y Finanzas, Medicina
y Salud, y Comunicacion y Medios. Especial relevancia se otorgo a la inclusion de contenidos sobre Arte,
Deporte y Recreacioén, asi como a la preservacion del legado de Pueblos Originarios, asegurando una
representatividad cultural genuinay profunda.

Bajo esta hoja de ruta, el proceso de adquisicidon de datos se ejecutd bajo 3 estrategias de recopilacion
de datos:

e Asistencia Técnica y Extraccion en Nodos Institucionales: Reconociendo que el valor de los datos
reside muchas veces en repositorios que carecen de infraestructuras de entrega automatizada, el
equipo de ingenieria de LatamGPT v1.0 asumid un rol proactivo de asistencia técnica. Mediante
protocolos autorizados de web scraping sobre 429 sitios, el proyecto facilitd la integracion de
fuentes que, de otro modo, habrian permanecido aisladas. Tras un exhaustivo tamiz de calidad y
viabilidad juridica, 125 fuentes institucionales fueron incorporadas con éxito.

¢ Curaduria en Repositorios de Referencia: De forma paralela, se realizé una prospeccioén sistematica
en plataformas globales como GitHub y Hugging Face. Se seleccionaron e integraron 15 datasets de
alta relevancia, tras un riguroso proceso de validacion que aseguro la apertura de sus licencias y su
alineacion con los estandares cientificos del proyecto. Esta labor permitié dotar al corpus de
recursos de conocimiento ampliamente utilizados por la comunidad técnica internacional,
integrandolos organicamente con el contenido local.

¢ Transferencia Directa y Gobernanza de Metadatos: Finalmente, se consolidaron 11 transferencias
directas de alto valor a través de infraestructuras seguras en la nube. Este mecanismo garantiza la
integridad de los volumenes de datos recibidos y se complementa con un proceso de
estandarizacion de metadatos, asegurando la trazabilidad de la informacion. La supervision de
especialistas en ingenieria y gestion de proyectos permitid que este flujo de conocimiento
institucional se realizara segun altos estandares de rigurosidad y transparencia.
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Figura 3
Dimensiones Tematicas del LatamGPT-Corpus v1.0.
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El grafico muestra las 10 dimensiones tematicas que definen el contenido de esta primera version del
corpus. Estas categorias fueron seleccionadas para cubrir los pilares fundamentales de la cultura y el
conocimiento de América Latina y el Caribe, incluyendo areas que van desde las ciencias y la economia
hasta las tradiciones de los pueblos originarios y la educacion. Esta estructura asegura que el modelo
cuente con una base de datos variada y representativa de la realidad regional.

Fuente: Elaboracion propia.
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Figura 4

Arquitectura Operativa y Despliegue de Talento Especializado para el Corpus v1.0.
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M Machine Learning Engineer (MLE) a8

Fuente: Elaboracion propia.

La infografia detalla el equipo técnico que permitidé la consolidacion de los activos digitales del
proyecto. El flujo operativo se estructurd sobre cuatro pilares estratégicos, movilizando un equipo
interdisciplinario de 15 profesionales —-incluyendo Ingenieros de aprendizaje automatico (MLE),
especialistas en gestion de proyectos y asesoria legal- bajo un modelo de trabajo coordinado y
escalable. Se destaca el rigor del proceso de curaduria y validacién, en particular, de un universo de 429
sitios analizados, solo el 29% fue integrado tras superar filtros criticos de calidad y licencias. Asimismo,
la figura ilustra la complejidad de la asesoria de licencias, que contd con una etapa de mitigacion de
riesgos guiada por expertos en derecho para asegurar el uso responsable de la informacion. El pipeline
culmina en una fase de procesamiento de datos de alta especializacidon, donde se ejecutaron tareas de
deduplicacién, normalizacioén y clasificacion de dominios, orientadas a que el Corpus v1.0 no sea solo

125 URLs

incorporadas al corpus v1.0

125 URLs

validadas tras auditoria
juridica

26 fuentes

externas incorporadas con
licencias verificadas

4 modulos

en el pipeline automatizado

. Abogada

una acumulacioén de texto, sino un activo de conocimiento trazable y de alta calidad técnica.
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2.3.2. Asesoria juridica y gestion de licencias

De forma transversal al proceso de recopilaciéon, se implementd un protocolo de auditoria juridica
diseflado para garantizar la revision de cada fuente integrada al corpus. Este procedimiento no fue
automatizado, sino que consistidé en multiples iteraciones de revision humana hasta consolidar las 125
fuentes que cumplian estrictamente con la politica de gestion de riesgos del proyecto. Las dimensiones
de este control incluyeron:

¢ Trazabilidad Documental: Generacion de un respaldo individualizado por cada nodo institucional.

e Validacion de Derechos de Uso: Verificacion exhaustiva de términos, condiciones y tipologias de
licenciamiento.

¢ Mitigacion de Riesgos: Evaluacion de contingencias legales y filtrado preventivo bajo estandares de
ética de datos.

Este proceso juridico fue ejecutado por un equipo interdisciplinario de 9 especialistas de la region,
integrando la visidn técnica de ingenieros, la gestion de un especialista de proyecto y el rigor de la
asesoria legal, documentando atributos criticos como la procedencia geografica, tematica y licencias
asociadas.

2.3.3. Arquitectura del Pipeline de Procesamiento y Refinamiento

Una vez consolidados los activos digitales, se activo un pipeline de procesamiento secuencial: un flujo
computacional que orquestd algoritmos avanzados y modelos de Machine Learning para la
normalizacion del corpus. Esta arquitectura fue disefada por un equipo de ocho expertos en IA,
estructurando la informacion a través de cuatro modulos criticos:

2.3.3.1. Depuracion mediante Filtros Heuristicos

En la fase inicial, el sistema aplica reglas logicas de alta granularidad para eliminar el "ruido" digital y

preparar el contenido. Las acciones clave incluyen:

e Deteccion Linglistica: Seleccidn estricta de documentos que cumplen con el idioma objetivo.

e Saneamiento de Formato: Eliminacion de caracteres invalidos y residuos de coédigo que
comprometen la legibilidad.

e Validacion de Relevancia: Aplicacion de umbrales de longitud para asegurar que cada registro
aporte valor semantico real al modelo.

2.3.3.2. Consolidacion de Unicidad (Deduplicacion)

Para optimizar la eficiencia del entrenamiento y mitigar sesgos, este modulo identificd y removio
registros redundantes mediante algoritmos de comparacidon exacta. Esta etapa es vital: al garantizar
gue cada documento sea estrictamente Unico, se previene que el modelo genere distorsiones por
sobreexposicion a datos repetidos, optimizando también los recursos de computo con los que contaba
el proyecto.

2.3.3.3. Etiquetado Automatizado y Clasificacion Multidimensional

Una vez refinada la base de datos, el contenido fue sometido a un proceso de clasificacion mediante
modelos de lenguaje de arquitectura BERT, los cuales fueron especificamente entrenados por nuestro
equipo para decodificar la semantica y el contexto de los textos. Esta fase operd bajo un enfoque
multietiqueta que permite asignar varios atributos a un mismo documento: un documento no queda
confinado a una sola categoria, sino que recibe multiples atributos simultaneos que capturan la
complejidad de la informacion regional. Esta estructuracion se desplego sobre tres ejes rectores:

¢ Identificacion y Trazabilidad Geopolitica: El sistema fue disefiado para detectar con precisién la
procedencia y el contexto de 20 paises de la region que integran este esfuerzo: Argentina, Bolivia,
Brasil, Chile, Colombia, Costa Rica, Cuba, Ecuador, El Salvador, Guatemala, Honduras, México,
Nicaragua, Panama, Paraguay, Peru, Puerto Rico, Republica Dominicana, Uruguay y Venezuela. Bajo
la logica de etiquetas concurrentes, si un texto analiza, por ejemplo, acuerdos bilaterales o flujos
migratorios entre Chile y Colombia, el modelo preserva esa interconexion organica, asignando
ambas identidades geograficas de forma simultanea.
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e Arquitectura Tematica y Especializacién: El contenido fue categorizado a partir de un catalogo de
10 topicos (Figura 3), definidos previamente por nuestra curaduria experta. Al aplicar la flexibilidad
multietiqueta sobre estas areas de interés, se asegura que un documento que aborde
transversalmente disciplinas como la economia y la salud reciba todas las clasificaciones
pertinentes. Esta precision permite que la organizacion del conocimiento responda con exactitud a
los objetivos de representatividad y profundidad del proyecto.

» Gobernanza Etica y Deteccion de Toxicidad: Para salvaguardar la integridad de LatamGPT v1.0, se
implementaron modelos especializados en seguridad encargados de auditar cada texto en busca
de contenido dafiino. Este sistema es capaz de identificar y marcar de manera concurrente diversas
dimensiones de riesgo, desde sesgos implicitos hasta discursos de odio, facilitando el aislamiento
preventivo del material toxico. Con ello, permitimos que el entrenamiento del modelo se sustente
sobre un ecosistema de datos seguro, éticoy alineado con valores fundamentales.

2.3.3.4. Validacion de Calidad Sintactica y Estructural

Se implementd una etapa de evaluacion de calidad de los textos, en la que se asigna un puntaje basado
en criterios semanticos y sintacticos. El disefio de este modulo va mas alla de la limpieza convencional y
se sustenta en una premisa central del entrenamiento de modelos de lenguaje: la calidad de los datos
puede influir méas en el rendimiento final que su volumen. Este puntaje se utiliza tanto para seleccionar
datos de alta calidad en el entrenamiento de LatamGPT como para guiar la aplicacion de técnicas de
aprendizaje curricular (curriculum learning).

Bajo este enfoque, y tomando como referencia las practicas avanzadas de curaduria descritas en la
literatura asociada al modelo Gopher, nuestro equipo diseid e implementd mas de 30 filtros
estructurales de alta precision. Estos filtros evaluaron aspectos como la granularidad léxica, la
distribucion de los signos de puntuacion y la coherencia sintactica general de las oraciones.

Al aplicar esta serie de auditorias linglisticas, fue posible detectar y descartar de forma automatizada
secuencias inconexas, residuos de codigo o fragmentos mal formados que logran eludir los filtros
tradicionales. De esta manera, el proceso fomenta que el conjunto de datos resultante posea un
estandar lingUistico de alta calidad, para asegurar la precision, fluidez y éxito del entrenamiento de
LatamGPT v1.0.

2.3.3.5. Anonimizaciény Resguardo de la Privacidad

Para garantizar la seguridad de la informacion y mitigar los riesgos de exposicion de datos sensibles, el
corpus fue sometido a un proceso de ofuscacion utilizando el modelo estandar de anonimizaciéon
Presidio. Esta fase se encargd de identificar y enmascarar sistematicamente entidades de Informacion
Personal Identificable (PIl), neutralizando datos criticos como numeros de tarjetas de crédito,
direcciones de correo electréonico y numeros telefonicos.

De manera complementaria a este estandar, el sistema fue adaptado para el contexto regional: se
implementaron légicas de deteccion especificas para anonimizar de forma exhaustiva los numeros de
identificacion nacional y sus respectivos coédigos verificadores (tales como el RUT en Chile)
correspondientes a todos los paises de Latinoamérica, asegurando asi la total integridad ética de la
base de datos antes de su uso.
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Figura 5
Arquitectura del Pipeline de Procesamiento del LatamGPT-Corpus vi.0.
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Fuente: Elaboracion propia.

El flujo detalla las cinco etapas criticas de curaduria: 1) Filtros heuristicos para depuracion inicial; 2)
Deduplicaciéon mediante una funcidon hash SHA-256; 3) Clasificacion multidimensional basada en
modelos BERT para etiquetado geopolitico, tematico y de toxicidad; 4) Validacion de calidad sintactica;
y 5) Anonimizacién y Resguardo de la Privacidad. Este proceso da como resultado un conjunto de datos
depurado, clasificado y de alta calidad.
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2.4. Dimension IV: Gestion de licenciasy marco legal

2.41. Niveles de Apertura y Gobernanza del LatamGPT-Corpus vi.0

La clasificacion de licencias del corpus es el reflejo tangible de la estrategia de gobernanza del
proyecto y sus alianzas institucionales. Esta estructura se organiza en tres niveles de apertura,
disefiados para equilibrar la transparencia técnica con un suficiente y adecuado respeto a los derechos
de autor y dar cumplimiento al marco de gobernanza de datos del proyecto.

2.41.1. Niveles de Acceso (disponibilidad de los datos)

En coherencia con el principio de apertura de la iniciativa LatamGPT, se promueve que los datos
aportados por las alianzas sean luego compartidos como parte del corpus abierto del proyecto. No
obstante, considerando posibles restricciones legales, contractuales u otros, se definieron distintas
modalidades, las cuales establecen las condiciones bajo las cuales los datos aportados podran ser
luego compartidos y reutilizados como parte del corpus abierto de LatamGPT. Las opciones ofrecidas a
las alianzas fueron las siguientes:

e Completamente disponiblesy abiertos (Open Data - Open Source)

e Disponiblesy abiertos solo con fines de investigacion

e Disponiblesy abiertos para este y para futuros proyectos de CENIA, sujeto a confirmacion adicional

e Disponibles y abiertos siempre y cuando sean refraseados utilizando técnicas de procesamiento
natural de lenguaje

¢ Disponibles unicamente para este proyecto. No abiertos, luego de su uso seran eliminados de los
repositorios de CENIA

e Otro (a definir de forma especifica).

Segun lo anterior, se implementan los siguientes niveles y vias de acceso al corpus de datos de
LatamGPT:

¢ Nivel de Acceso Libre (Naranja): Integra datasets bajo licencias de libre uso (CCO 1.0, Open Data,
ODC-By v1.0, Apache 2.0 y variantes CC BY). En esta categoria se han consolidado todos los activos
provenientes de alianzas institucionales que optaron por compartir datos en las modalidades de:
o "Completamente disponiblesy abiertos (Open Data - Open Source)".
o "Disponiblesy abiertos siempre y cuando sean refraseados utilizando técnicas de procesamiento
natural de lenguaje (NLP)".

Respecto a esta Ultima opcién, el proyecto asume el compromiso técnico de aplicar dichas
transformaciones para garantizar que el output disponible en el repositorio publico cumpla con los
requisitos de seguridad y eventual reconocimiento de propiedad intelectual acordados. Estos activos
se encuentran disponibles de forma abierta en un repositorio publico de Hugging Face, permitiendo su
uso, redistribuciéon y adaptaciéon en toda América Latina y el Caribe, condicionado solo a la “Restriccion
de Uso para Grandes Empresas” detallada mas adelante en esta misma seccion.

¢ Nivel de Acceso Controlado (Azul - Investigacion): Comprende datos destinados exclusivamente a
la investigacion cientifica y académica. Su gestion se realiza mediante un repositorio restringido en
Hugging Face, bajo estdndares internacionales de custodia (analogos a protocolos de PhysioNet o
LDC). En esta categoria se han integrado la totalidad de los activos provenientes de alianzas
institucionales que, de acuerdo con el marco de gobernanza del proyecto, optaron explicitamente
por la modalidad de "Disponibles y abiertos solo con fines de investigacion®.

Otro criterio utilizado para colocar activos en esta categoria se debe a las limitaciones para gestionar
licencias de forma granular. Esto es asi porque las licencias se gestionan a nivel de dataset y no es
posible gestionarlas al nivel de sus componentes individuales. En datasets con componentes
licenciados de forma heterogénea no es posible cumplir simultaneamente con los términos de varias
licencias (aunque se trate de licencias libres) y esto condiciona la apertura de la totalidad del dataset.
De esta forma, se decidio incluir en esta categoria a los datasets obtenidos de repositorios hibridos que
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integran contenidos bajo diversas licencias Creative Commons (CC), ya que el uso con fines de
investigacion cientifica no es incompatible con los terminos de la licencia CC mas restrictiva.

Para acceder a estos activos, los interesados deberan formalizar una solicitud que acredite su afiliacion
institucional, declarar el proposito académico de la explotacion de los datos y suscribir con CENIA un
Acuerdo de Confidencialidad (NDA) que garantice el cumplimiento de los estandares eticos y legales
del proyecto.

¢ Nivel Cerrado (Rojo): Define aquellos conjuntos de datos que, por determinacién estratégica, legal

o técnica, no seran publicados. Esta categoria integra la totalidad de los activos provenientes de

alianzas institucionales que optaron por las siguientes modalidades en el documento de

gobernanza:

o "Disponibles Unicamente para este proyecto. No abiertos, luego de su uso seran eliminados de
los repositorios de CENIA".

o "Disponibles y abiertos para este y para futuros proyectos de CENIA, sujeto a confirmacion
adicional".

Adicionalmente, este nivel incluye repositorios con licenciamientos internos altamente heterogéneos
(que incluyen componentes en acceso abierto junto con otros de acceso restringido). Debido a las
limitaciones de granularidad técnica de esta version v1.0, se ha aplicado un criterio de restriccion
preventiva: ante la imposibilidad de segregar de forma automatizada componentes individuales con
distintos permisos, se determind que basta con que un solo elemento dentro de un conjunto sea
restringido para clasificar la totalidad del dataset bajo este nivel. En esta fase inicial, hemos optado por
ser deliberadamente mas estrictos, priorizando la integridad del ecosistema legal y asegurando un
tratamiento de la informacion coherente con los acuerdos de propiedad intelectual vigentes.

2.41.2. Restriccion de Uso para Grandes Empresas

Independientemente del nivel de apertura descrito, el acceso, uso o redistribucion de cualquier dato
liberado por el proyecto por parte de una gran empresa esta estrictamente condicionado a la
obtencion previa de un permiso por escrito de CENIA. El incumplimiento de esta politica se considerara
una violacion a los términos de gobernanza. Para efectos de esta seccion, se entendera por gran
empresa a toda entidad que, considerada en conjunto con sus matrices, filiales y demas entidades
relacionadas, registre ingresos anuales superiores a US$1.000 millones o que haya levantado capital
acumulado superior a US$1.000 millones, considerando aportes de capital, instrumentos convertibles
en capital y financiamiento asimilable. Las entidades que no superen ninguno de estos umbrales
podran usar el corpus para los fines descritos en esta seccidon sin permiso previo. Se invita a estas
entidades a informar su uso a CENIA con fines de trazabilidad, sin que ello constituya una condicion de
acceso. La condicion se evaluara a la fecha de obtencion del corpus; su superacion posterior no
afectara a los modelos ya entrenados con datos obtenidos previamente. CENIA podré actualizar estos
umbrales en futuras versiones del corpus.

Para efectos de esta restriccion, se entiende por modelo fundacional aquel sistema de inteligencia
artificial entrenado sobre grandes volumenes de datos, de propdsito general y adaptable a una amplia
variedad de tareas posteriores mediante ajuste fino, adaptacion o interfaces de programacioéon. Se
considera uso comercial el destinado a la explotacion econdmica del modelo resultante o de servicios
derivados de él, sea de forma directa o indirecta, con independencia de que el modelo se distribuya de
forma abierta o cerrada.

Esta restriccion no alcanza a la investigacion académica, al desarrollo por parte de instituciones
publicas o de la sociedad civil sin fines de lucro, ni al desarrollo de aplicaciones o modelos
especializados construidos sobre modelos fundacionales preexistentes. Estas excepciones no
autorizan, en ningun caso, el uso de los datos por parte de una gran empresa para el entrenamiento de
modelos fundacionales destinados a uso comercial.

¢ Fundamento: reciprocidad.
Esta condicion responde a un principio de reciprocidad. El LatamGPT-Corpus fue construido con el
aporte voluntario de instituciones publicas, académicas y de la sociedad civil de América Latina y el
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Caribe, mediante un esfuerzo colectivo orientado a fortalecer las capacidades tecnologicas de la
region. Su liberacion busca habilitar a esa comunidad, no subsidiar el desarrollo de modelos
comerciales cuyos beneficios no retornan al ecosistema que hizo posible el corpus. CENIA reconoce
gue esta condicion implica que el LatamGPT-Corpus, considerado como compilacion, no califica
como open source bajo la definicion de la Open Source Initiative ni como open data bajo la Open
Definition, dado que ambas excluyen restricciones por campo de uso o tipo de usuario. Se trata de
una decision deliberada, adoptada tras evaluar el trade-off entre apertura irrestricta y
sostenibilidad del esfuerzo regional. CENIA evaluara esta condicion en futuras versiones del corpus a
la luz de la experiencia acumulada.

¢ Alcance y mecanismos de aplicacion.

Esta restriccion opera por dos vias complementarias:

a. Términos de acceso al repositorio: El acceso a los repositorios donde CENIA pone a disposicion
el LatamGPT-Corpus esta sujeto a la aceptacion previa de los presentes términos de acceso, que
el usuario acepta expresamente al momento de solicitar o efectuar la descarga. La descarga
desde los repositorios, incluidos los del Nivel de Acceso Libre, estara sujeta a un mecanismo
técnico de acceso condicionado (gated access) que exija la aceptacion expresa de estos
términos como paso previo. La obtencidon de los datos desde dichos repositorios constituye
aceptacion de estas condiciones y genera una relacion contractual entre el usuario y CENIA,
regida por la legislacion chilena y sometida a la jurisdiccion de los tribunales ordinarios de
justicia con asiento en la comuna de Santiago de Chile.

b. Condicién sobre la compilaciéon: Con independencia de lo anterior, esta restriccion se aplica al
LatamGPT-Corpus como compilacion integrada, curada y distribuida por CENIA, comprendiendo
su seleccidn, organizacion, procesamiento, enriquecimiento, metadatos y estructura, elementos
que constituyen el aporte intelectual propio del proyecto. Esta condicion no modifica las
licencias originales aplicables a los datos de terceros incorporados al corpus, ni limita su
utilizaciéon cuando hayan sido obtenidos de manera independiente desde sus fuentes originales.
Quien redistribuya el LatamGPT-Corpus como compilacion, en todo o en parte sustancial, debera
incorporar estos mismos términos como condicion de la redistribuciéon y dejar constancia de
ellos en la documentacion o metadatos correspondientes.

¢ Consecuencias del incumplimiento.

El incumplimiento de esta restriccion constituird una infraccion a los términos de acceso y a las
condiciones de gobernanza y licenciamiento del LatamGPT-Corpus, y podra dar lugar a la
revocacion del acceso, la suspension de las autorizaciones concedidas y al ejercicio de las acciones
legales que correspondan conforme a la legislacion aplicable.

Solicitudes de autorizacion.

Las organizaciones que requieran permiso conforme a esta seccion pueden dirigir su solicitud a
latam-gpt@cenia.cl. CENIA evaluaréd cada caso considerando, entre otros factores, el aporte de la
iniciativa al ecosistema de |IA de América Latina y el Caribe.

Nota sobre mecanismos de trazabilidad: los datasets liberados a los que se haya incorporado este

mecanismo contienen sefales técnicas de trazabilidad, como marcas de agua estadisticas, disefiadas
para evaluar si fueron utilizados en el entrenamiento de un modelo de inteligencia artificial.

Nota sobre cumplimiento: Cada dataset preserva su licencia de origen en los metadatos. El usuario final

asume la responsabilidad de respetar dichas licencias, mientras que el proyecto mantiene un canal
permanente para identificar y retirar cualquier dato que no cuente con una licencia compatible
(contacto: latam-gpt@cenia.cl).

2.4.1.3. Metodologia de evaluacion y transparencia

Para cumplir con el objetivo de adoptar altos estandares de transparencia, el equipo técnico recibio
capacitacion especializada en gestion legal de datos. Este proceso se articuld mediante:
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¢ Auditoria de Compatibilidad: Evaluacién de la viabilidad técnica y legal de cada fuente, verificando
existencia de licencia explicita compatible con los usos del corpus, ausencia de restricciones para
entrenamiento de modelos, y tratamiento adecuado de datos personales. Las fuentes que no
cumplieron estos criterios fueron excluidas del corpus.

¢ Glosario de Términos: Incorporacién de una guia terminoldgica legal que facilita los procesos de
auditoria externay la comprension clara por parte del usuario.

2.4.1.4. Criterios de Web Scraping para Informacion Publica y Fundamento Constitucional

La recoleccion de datos provenientes de organismos del Estado se realizé partiendo de la premisa de
gue el derecho de acceso a la informaciéon publica es un derecho fundamental. En el marco juridico
local de Chile, este criterio se sustenta en el Articulo 8° de la Constitucion Politica de la Republica de
Chile (2005), el cual establece el Principio de Publicidad, consagrando que: "Son publicos los actos y
resoluciones de los 6rganos del Estado, asi como sus fundamentos y los procedimientos que elaboren”.
A su vez, la Ley Modelo Interamericana sobre Acceso a la Informacion Publica de la OEA (2010) prevé
gue toda la informacion publicada en cumplimiento de las obligaciones de transparencia activa por
parte de los gobiernos deberia “...permitir el mas amplio acceso a dicha Informacion, de manera tal que
permita su interoperabilidad en un formato de datos abiertos, asi como determinar las estrategias para
la identificacion, generacion, organizacion, publicacion y difusion de dicha Informacion, permitiendo
asi su facil reutilizacion por parte de la sociedad”.

Tomando estos antecedentes como base interpretativa, se adoptaron los siguientes criterios de
seleccioén para el proceso de scraping:

e Criterio de Inclusién: Integracién de actas de érganos deliberantes, portales gubernamentales e
informes oficiales. Dado su caracter de alto interés publico y su naturaleza de documento oficial del
Estado, estos contenidos son esenciales para asegurar la representatividad democratica en el
entrenamiento del modelo.

e Criterio de Exclusion: En estricto respeto a la normativa vigente, se omitieron exclusivamente
aquellos dominios gubernamentales que prohiben de forma explicita la reutilizacién de datos o la
limitan taxativamente al uso personal.

LatamGPT v1.0 2026 | Catalogo Referencial: LatamGPT-Corpus v1.0 | www.latamgpt.org



Figura 6
Esquema de clasificacion y gobernanza de licencias del corpus.
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Fuente: Elaboracion propia.

El diagrama organiza las fuentes de datos segun su nivel de apertura, desde una disponibilidad maxima
(Open Data en Hugging Face) hasta el acceso restringido (Datos Privados). Se detallan cinco categorias
(Open Data, CC Permisivas, CC Estrictas, Investigacion y Privado), especificando las variantes de
Creative Commons (CC) aplicadas y las condiciones especificas de uso y apertura. Esta taxonomia
permite una gestion de riesgos legal rigurosa y transparente, alineada con los acuerdos de gobernanza
institucional.
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Figura7
Composicion porcentual de licencias en el LatamGPT-Corpus vi1.0.
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Fuente: Elaboracion propia.

El grafico de anillo ilustra la distribucion del volumen de datos segun su marco legal de disponibilidad.
Destaca una mayoria de Open Data (81.7%), consolidando la vocacion de apertura del proyecto. El resto
del corpus se distribuye entre licencias Privadas (2.1%) e Investigacion (16.2%), reflejando la
complejidad y diversidad de las fuentes integradas bajo protocolos de gobernanza responsable.

2.4.1.5. Mecanismos de Transparenciay Validacion Cientifica

Establecer un modelo de gobernanza de datos con altos niveles de transparencia ha sido uno de los

principales desafios de LatamGPT v1.0. Para documentar este proceso de manera clara y verificable, se

disponen los siguientes mecanismos:

¢ Repositorio de Transparencia: El inventario detallado de fuentes, metadatos y licencias se
encuentra consolidado en un documento técnico disponible en https://www.latamgpt.org/. Este
recurso estd disefado para facilitar auditorias, referencias y citas académicas por parte de la
comunidad.

e Documentacion Cientifica: El modelo de gobernanzay la metodologia de curaduria se describen en
un articulo de investigacion actualmente en proceso de revisidon en una revista del area. Una vez
publicado, la referencia se incorporara en el repositorio del proyecto.
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Analisis estadistico del corpus




El refinamiento de los datos recolectados mediante alianzas institucionales y web scraping dirigido se
resume en la Figura 8 y las cifras que se presentan a continuacion. El proceso de construccion de este
componente del corpus partid de 157 mil millones de tokens (B) recopilados en bruto, resultado de un
esfuerzo sostenido de colaboracion con instituciones y organizaciones de la region. Tras la aplicacion
de los filtros de calidad y eliminacion de duplicados descritos en la seccion anterior, el volumen se
redujo a 90 B, conservando unicamente el contenido que cumple con los estandares de relevancia
linguistica, licenciamiento y calidad semantica establecidos para LatamGPT. El corpus final incorporado
a la version 1.0 del modelo asciende a 58,8 B tokens, lo que representa una tasa de retencion del 37,4%
respecto al material recopilado originalmente y constituye aproximadamente el 19,8% del corpus total
de pre-entrenamiento.

Este componente reviste particular importancia dentro del corpus, pues a diferencia de las fuentes de
rastreo web generalista como Common Crawl, los datos provenientes de alianzas fueron obtenidos
mediante acuerdos especificos con actores del ecosistema latinoamericano, garantizando una mayor
pertinencia cultural, tematicay lingUistica del contenido. La distribucion geografica y tematica de estos
datos se detalla en las Figuras 9(a) y 9(b), respectivamente, donde se aprecia una representacion
amplia de los paises de la region, con Argentina a la cabeza (20,0%) le sigue México (19,1%), asi como
una predominancia de contenidos relacionados con politica (30,2%) y humanidades y ciencias sociales
(24,9%).

Cabe sefalar que en esta primera version del corpus no se aplicaron criterios de normalizacion por pais
ni por categoria tematica, por lo que la distribucion observada refleja la disponibilidad natural de los
datos recopilados y no una seleccion intencionalmente balanceada. Las implicancias de esta
heterogeneidad sobre el comportamiento del modelo se discuten en las secciones 4y 5.

Para consultar el desglose detallado y las estadisticas completas del corpus de pre-entrenamiento,
acceda al siguiente enlace https://www.latamgpt.org/dashboard.

Figura 8
Pipeline de procesamiento del corpus.
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Fuente: Elaboracion propia.

Partiendo de 2,8 billones de tokens (T) en datasets recopilados, el proceso aplica subdivision y
generacion de metadatos, junto con filtros de idioma, duplicados, heuristicos y anonimizacion,
reduciendo el volumen en un 39,3% hasta obtener un conjunto Raw de 1,7 T. Sobre este conjunto se
aplican dos etapas de filtrado en AWS: los filtros p1 (contenido latinoamericano, licencias, toxicidad y
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calidad semantica) generan el conjunto Stable vi con 429,9 mil millones de tokens (B), y los filtros p2
(calidad sintactica) producen el conjunto final Stable v2 con 296,5 B. En el conjunto final, las fuentes de
alianzas y web scraping (WS) contribuyen con 58,8 B, equivalente a aproximadamente el 19,8% del
corpus, mientras que Common Crawl aporta los 237,6 B restantes (80,2%).

Figura 9
a) Distribucion de tokens por pais en el conjunto Stable v2

20 PAISES - DISTRIBUCIGN DE TOKENS

| |

b) Distribuciéon de tokens por topicos en el conjunto Stable v2

10 TOPICOS - DISTRIBUCION DE TOKENS

Fuente: Dashboard LatamGPT https://www.latamgpt.org/dashboard

(a) Argentina lidera con un 20,0% del total, seguida de México con 19,1%, seguidos de Colombia (11,0%),
Chile (10,7%) y Brasil (8,4%), entre otros paises de América Latina y el Caribe. (b) Las categorias de
politica (30,2%) y humanidades y ciencias sociales (24,9%) concentran casi la mitad del corpus,
seguidas de economia y finanzas (11,4%), educacion (11,4y%) y comunicacion y medios (9,4%). El
desglose detallado y las estadisticas completas del corpus de pre-entrenamiento pueden consultarse
en https://www.latamgpt.org/dashboard
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Principales hallazgos




América Latinay el Caribe lleva afnos produciendo datos de manera acelerada —a través de sus sistemas
de salud, educacion, justicia y gobierno— pero una parte importante de esa informacion no llega a estar
disponible para quienes desarrollan tecnologia de inteligencia artificial. El ILIA (2024, 2025) lo
documenta con claridad: aunque la region ha mejorado su capacidad para generar y organizar datos, la
disponibilidad efectiva de esos datos sigue estancada en la mayoria de los paises. En este contexto, el
proyecto LatamGPT v1.0 se propuso enfrentar ese problema de frente, construyendo un corpus de
entrenamiento que incorpora conocimiento real de la regidon, bajo reglas claras y con respeto a los
derechos de quienes producen esa informacion.

Este desafio no es exclusivo de América Latina: en afos recientes ha emergido a nivel global una tercera
ola de modelos de lenguaje abiertos con estrategia regional explicita, donde la apertura deja de ser
unicamente un principio cientifico y se convierte en un instrumento de posicionamiento tecnologico.
Iniciativas como BLOOM (Europa, 176B parametros), Falcon (Medio Oriente), Qwen (China), SEA-LION
(Sudeste Asiatico) o AfroLLaMA (Africa) demuestran gue la optimizacion de los modelos fundacionales
no se realiza Unicamente en funcion de benchmarks globales, sino de utilidad en ecosistemas locales.
No obstante, como evidencia la matriz de transparencia de las Tablas 2 y 3, esa apertura es
profundamente desigual: modelos como Mistral o Gemma no declaran origen ni corpus, LLaMA 3
publica el modelo pero no sus datos de entrenamiento, y solo un pufado de iniciativas —Falcon, ALIA-
40B, Apertus 70B- alcanzan transparencia plena en las tres dimensiones evaluadas: origen, licencia y
corpus publico. La Tabla 4 afade otra dimension del problema: incluso los recursos de voz y corpus de
referencia disponibles para lenguas no angléfonas son escasos, fragmentados y en su mayoria
orientados a lenguas africanas o europeas minoritarias, dejando al espafol latinoamericano y al
portugués brasilefo sin infraestructura de datos comparable. La escala —medida en parametros o
tokens— sigue siendo relevante, pero la calidad, representatividad y alineaciéon con contextos
especificos emergen como variables igualmente criticas. LatamGPT v1.0 se inserta directamente en
esta tendencia como una iniciativa regional de escala relevante, caracterizada por documentar su
proceso de construccion y gobernanza de datos.

LatamGPT v1.0 2026 | Catalogo Referencial: LatamGPT-Corpus v1.0 | www.latamgpt.org



Tabla 2
Modelos de lenguaje globales de propodsito general.

Idiomas
cubiertos
/ tipo linguistico

Modelo / Lenguas

indigenas

Dominio
/ benchmarks

Organizacion

46 idiomas N
naturales +13 © | General
BLOOM 176B lenguajes de (pr,esentes eN9YU8S g perGLUE,
. . . africanas ) .
BigScience - Jul. 2022 programacion WinoBias,

minoritarias:

yoruba, swahily ~ Crows-Pairs

Propdsito general
multilingUe

Notas - ROOTS: 252 fuentes. Mejor intencidn de transparencia; el acceso al corpus requiere solicitud.
arXiv:2211.05100 arXiv:2303.03915

M : General
Inglées
LLaMA 2 (7B-70B ) '
M ( ) (predominante) No MMLU, i
eta - EE. UU. - Jul. 2023 linate (EN HumanEval,
Monolingle (EN) e

Notas - CommonCrawl, C4, GitHub, Books, ArXiv. arXiv:2307.09288

Inglés (~80 %);

fragmentos FR General
Falcon 7B / 40B /180B ' 29 ’ Open LLM . .
DE, ES, PT No Si Si
TIl - EAU - 2023 T Leaderboard,

Casi-monolingle
+ europeo menor

ARC, HellaSwag

Notas - RefinedWeb: 600B tokens liberados. Mayor transparencia en datos. arXiv:2306.01116

Inglés (inferido);

Mistral 7B / Mixtral General
8x7B algunos MT-Bench, MMLU
europeos No declarado IRl No No
Mistral Al - Francia - Sep- Sin decl ., (sin detalles de
Dic 2023 |r.1 - sasdiclcledlelt corpus)
oficial

Notas - Nula divulgacion de datos. FMTI (Stanford): puntuacion minima. arXiv:2310.06825

Ingles General
Gemmail/ 2 (predominante) MMLU. GSMEK
Google DeepMind - EE.  Monolingiie + web NO ’ ’ No
UU. - 2024 di . HumanEval,
' \versosin JGLUE (Takane)
desglose

Notas - Categorias declaradas, sin proporciones ni dataset liberado. arXiv:2403.08295 arXiv:2408.00118

EN (~95%) + 8

LLaMA3/31/3.2/ o lc oo DERER]

General

3.3
~ IT,PT,HI,ES,TH No MMLU Pro, IFEval,
Meta - EE. UU. - Abr-Dic Multiling LiveGodeBench
2024 . u.tl inglue
limitado

Notas - 15 T tokens; 4x mas codigo. Sin dataset unificado liberado. ai.meta.com/llama

Inglés + chino

DeepSeek-V2 / V3 (mayoria) ii?zeg:ar\:Mo

DeepSeek - China - May- Bilinglie EN-ZH No . ’ No
: R LiveCodeBench,

Dic 2024 con multilingle MMLU

parcial

Notas - V3: 14,8 T tokens; 685B parametros (MoE). arXiv:2405.04434 arXiv:2412.19437
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Matriz de transparencia

Corpus
publico

No

Si

No

No

No

No




Panorama de los principales LLM de gran escala con predominio del inglés, ordenados
cronologicamente (2022-2024). Para cada modelo se indica la organizacion desarrolladora, la
cobertura linguistica declarada, el tipo linguistico, la presencia de lenguas indigenas, el dominio de
conocimiento y los benchmarks de evaluacion reportados. La Matriz de Transparencia evalua tres
dimensiones independientes de apertura de datos —Origen, Licencia y Corpus publico— segun la escala
de tres niveles descrita en la nota al pie. Matriz de Transparencia. Cada dimension se codifica en tres
niveles: Si — dato declarado y publicamente verificable; Parcial — declarado pero con acceso o detalle
limitado; No — sin declaracion ni divulgacion. Las tres dimensiones evaluadas son: Origen (procedencia
de los datos de entrenamiento declarada publicamente), Licencia (licencia de los datos especificada y
abierta) y Corpus publico (disponibilidad del corpus para inspeccion o descarga). Los identificadores
de articulos se expresan en notacion arXiv (arXiv:AAAA.NNNNN); las URL corresponden a repositorios o
sitios oficiales de cada iniciativa. La informacion refleja lo declarado por las organizaciones a la fecha
de compilacidon y no constituye una auditoria independiente.

Tabla 3
Modelos soberanosy regionales.
a) Europay América Latina

Matriz de transparencia

Idiomas

Modelo / . Lenguas Dominio
. ., cubiertos .
Organizacion N indigenas / benchmarks . . . | Corpus
/ tipo linguistico Origen [ Licencia s
publico
EUROPA
35 lenguas
europeas (ES16
BSC-CNS - Espafia - Ene. o °’ (coo jcaes st ( ) ! Si Si
2025 0,24 %) catalan, gallego, benchmarks del
Europeo euskera) BSC
multilingUe
soberano
Notas - MareNostrum 5. Entrenado desde cero. Verificado por AESIA. alia.gob.es bsc.es
>1.000 idiomas;
40 % no-inglés; . General
Parcial
Apertus 70B romanche, Open LLM
- . h . (lenguas Si Si Si
EPFL / ETH Zlrich - Suiza aleman suizo L Leaderboard; 1 I I
.Sep. 2025 ; il £ multilingtie
: Masivamente europeasy otras) .
multilingle - propio

soberano
Notas - Pesos, datos, recetas y checkpoints publicados. Conforme al EU Al Act. ethz.ch hf.co/swiss-ai

AMERICA LATINA

No

Regional:
Espafiol, (i”C|Uby|e eltopico | atinoamérica
e «pueblos ;
LatamGPT 'port’ugues, originarios»; su y el Caribe si Si si
CENIA- Chile - Feb. 2026 n9les cobertura CHOCLO,
Regional (LATAM) lingtiistica se prevé Trueque
—ES/PT+EN (conocimiento

para proximas
versiones)

latinoamericano)

Notas - 15 paises, 70+ instituciones. Base: LLaMA 3170B. ~300B tokens. Presupuesto ~US $3M. latamgpt.org

LatamGPT v1.0 2026 | Catalogo Referencial: LatamGPT-Corpus v1.0 | www.latamgpt.org




b) Africa e India.

Matriz de transparencia

Modelo / Id|omas Lenguas Dominio
Organizacion Cgblerto?’ i indigenas / benchmarks . . . | Corpus
/ tipo linguistico Origen | Licencia publico
AFRICA
>2.000 lenguas
africanas
Masakhane cubiertas; General
(proyectos NLP) model'o.s Si MasakhaNER,
Comunidad especificosen  (c . central: MAFAND-MT, Si Si Si
panafricana - 2019- SO+ lenguas africanas) IrokoBench,
presente Comunidad AfriSenti
distribuida —
traduccion, NER,
vOz

Notas - ~1.000 participantes, 30 paises. Ecosistema de datasets y modelos, no un Unico LLM. masakhane.io

Swahili, Xhosa, §j

Salud materna;
NLP general

AfroLLaMA Zulu, Yoruba, (lenguas
: . - AfroBench si
Jacaranda Health - Hausa +inglés  subsaharianas de . 1
. . . . (AfriMMLU,
Kenia - 2024 Fine-tune africano baja AFriXNLI)
(LLaMA 3 8B) representacion) 2
IrokoBench

Notas - Continual pretraining de LLaMA 3 8B sobre corpus africano. hf.co/Jacaranda/AfroLlama_V1

IsiZulu, Yoruba,

L General
Hausa, Swahili, ,
InkubalLM 0.4B . Si Inkuba-Instruct,
. IsiXhosa + EN + . , , ,
Lelapa Al - Sudafrica - FR (construido para  IrokoBench Si Si Si
Ago. 2024 lenguas africanas) (AfriMMLU,
Small LM africano AFriXNLI)

desde cero (SLM)

Notas - Entrenado desde cero: 2,4B tokens. Inkuba-Mono e Inkuba-Instruct liberados. arXiv:2408.17024

INDIA
Hindi
(principal);

. Zf:\i’;f;oanzz Parcial e
Airavata - . IndicXTREME,
Al4Bharat / IIT Madras . 1SNguas (hindi, de baja Indic NLG Suite, Si Si Si
India - Ene. 2024 oficiales coberturaenLLMs

Instruction-tuned 9globales) (traducida)
para hindi

(OpenHathi /

LLaMA 2)

Notas - Datasets curados por humanos, sin datos de GPT-4. Base: OpenHathi (LLaMA 2 extendido). arXiv:240115006

Iniciativas nacionales y regionales orientadas a la soberania lingUistica y a la inclusion de lenguas
subrepresentadas, agrupadas por region (Europa, América Latina, Africa e India). Las columnas y la

Matriz de Transparencia siguen el mismo esquema que la Tabla 2.
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Tabla 4
Datasets de voz y corpus de referencia.

Idiomas
cubiertos
/ tipo linguistico

Recurso /

Organizacion

Igbo, Hausa,

Yoruba (3
NaijaVoices lenguas de
NaijaVoices Community Nigeria)

/ Lanfrica - Nigeria -
2025

Dataset de voz
comunitario —
5.455 hablantes,
1.838 horas

Lenguas
indigenas

Si

(lenguas con
escasa
representacion
digital)

Matriz de transparencia
Dominio
IS Origen | Licencia Cf.)r;?us

publico
Cultura
nigeriana: 100
temas
culturales
(gastronomia,
tradiciones,
conteo, historia
oral)
ASR: Whisper,
MMS, XLSR -
hasta 75,86 %
WER con fine-
tuning

Si Si Si

Notas - Dataset voz-texto. Data farming: consentimiento individual por hablante y supervision en campo. Licencia
CC BY-NC-SA 4.0. arXiv:2505.20564 naijavoices.com

EN, FR, DE, ES, IT,
PT, polaco,
griego, ruso,

latin y otras (>30
Common Corpus idiomas)
PlelAs - Francia - Feb. Multilinglie
2025 europeo —

dominio publicoy
licencias abiertas
verificadas por
documento

Parcial
(minoritarias:
luxemburgués,
gaélicoirlandeés,
serbio, checo,
griego)

Gobierno,
cultura,
ciencia,
codigo, weby
datos
semanticos
abiertos
(Wikipedia,
Wikidata)
Pleias1.0;
Salamandra
(BSC); Lucie 7B;
NeKo (Nvidia);
experimentos de
Anthropic

Si Si Si

Notas - ~2 billones de tokens en dominio publico o licencias abiertas verificadas por documento; sin CommonCrawl|
ni doctrina de fair use. Seis colecciones (Open Government, Culture, Science, Code, Web, Semantic). Reconocido

en el Paris Al Summit 2025. arXiv:2506.01732

Recursos que no constituyen LLM de texto, incorporados como referencia metodoldgica de recoleccion
ética de datos (data farming) y apertura legal verificada por documento. Se conservan las mismas
dimensiones de la Matriz de Transparencia para permitir la comparacion directa con las Tablas 2y 3.
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41. La brecha de conocimiento latinoamericano en los
grandes modelos de |IA

Cuando se entrena un gran modelo de lenguaje se utilizan enormes cantidades de texto extraido de
internet. El problema es que internet no representa a todos por igual. Baack (2024) analizd en detalle
Common Crawl —la principal fuente de datos para estos modelos— y mostré que su contenido estéa
sesgado hacia los paises con mayor infraestructura digital, en desmedro de regiones como América
Latina y el Caribe o Africa. Esto tiene consecuencias concretas: los modelos méas usados hoy no
entienden bien el espafiol y portugués latinoamericano en toda su diversidad, no reconocen contextos
culturales locales, y practicamente ignoran lenguas y culturas indigenas.

La brecha es mas amplia de lo que parece a simple vista. América Latina representa el 6,6% del PIB
mundial y el 8,8% de la poblacion, pero solo el 1,12% de la inversion global en inteligencia artificial (ILIA,
2024, 2025). Esa desproporcion se refleja también en los datos con los que se entrenan los modelos.
Longpre et al. (2023) mostraron que la mayoria de los grandes corpus de entrenamiento carecen de
documentacion sobre su origen y sus condiciones de uso, lo que hace muy dificil saber qué se incluyey
gué se deja fuera. Para América Latina y el Caribe, lo que suele quedarse fuera es precisamente lo mas
valioso: el conocimiento que vive en archivos, bibliotecas, universidades, parlamentos y organismos
publicos que no tienen presencia en la web abierta. LatamGPT v1.0 busca recuperar exactamente ese
tipo de contenido, a través de acuerdos directos con mas de 79 instituciones de 15 paises de la region.

Esta realidad tiene un nombre en la literatura especializada: Langlais et al. (2025) la denominan la
paradoja del dato abierto —el hecho de que la mayor parte del contenido disponible bajo licencias libres
o sin derechos de autor permanece practicamente invisible en los corpus de pre-entrenamiento
existentes. En su analisis de Common Corpus, el conjunto de datos abiertos mas grande del mundo
para pre-entrenamiento de LLMs (aproximadamente 2 billones de tokens), los autores demuestran que
menos del 2% del material archivado en la web tiene licencias abiertas, y que los sistemas de
recoleccidon basados en rastreo web sistematicamente privilegian fuentes de alta visibilidad digital —
gue no son necesariamente las de mayor valor cultural o institucional-. Para América Latina, donde una
proporcion significativa del conocimiento relevante reside en repositorios institucionales, archivos
publicosy publicaciones académicas con baja presencia web, esta paradoja se agudiza especialmente.

4.2. Por qué la gobernanza de datos importa

Recolectar datos no es suficiente: lo que importa es como se recolectan, quién los autoriza, y bajo qué
condiciones pueden usarse. Jernite et al. (2022) argumentaron que la falta de marcos claros de
gobernanza de datos es uno de los principales problemas del desarrollo actual de la IA, porque permite
gue los modelos se entrenen con informacion de dudosa procedencia o sin el consentimiento de
guienes la produjeron. El ILIA 2025 apunta en la misma direccion: sefiala que las estrategias de IA en la
region tienden a quedarse en declaraciones de intencion, sin planes de implementacion ni mecanismos
de evaluacidon concretos —lo que el informe llama la brecha entre disponibilidad declarada y apertura
efectiva-.

LatamGPT v1.0 tomod el camino distinto. En lugar de asumir que podia usar los datos disponibles en
internet, el proyecto gestd acuerdos formales con cada institucion colaboradora, especificando qué
datos se usarian, para quéy con qué limites. Pahune et al. (2025) sostienen que la gobernanza de datos
debe funcionar como una infraestructura técnica —no como un conjunto de principios abstractos- y
eso es exactamente lo que el proyecto implemento: un sistema de seis niveles de apertura que va desde
datos completamente publicos hasta datos de uso exclusivo para el entrenamiento, ademas de un
registro publico donde cualquier persona puede consultar el origen y las condiciones de cada fuente.
Este nivel de transparencia es inusual en el campo, y responde directamente al diagndstico del ILIA
2025 sobre la brecha entre disponibilidad y apertura efectiva de datos en la region.

Un referente metodoldgico relevante en este aspecto es Common Corpus (Langlais et al., 2025), el
conjunto de datos abierto maéas grande del mundo para pre-entrenamiento de LLMs, con
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aproximadamente 2 billones de tokens desarrollado principalmente en Europa. Common Corpus
documenta de forma exhaustiva la procedencia de cada fuente, incluye metadatos de licencia por
documento y sigue las buenas practicas del Dataset Convening Internacional (Baack et al., 2025), entre
ellas: registrar preferencias de uso, involucrar a comunidades locales en la identificacion de fuentes y
publicar las herramientas de procesamiento utilizadas. LatamGPT v1.0 comparte esta filosofia de
gobernanza documentada, con la especificidad adicional de haber construido acuerdos
institucionales formales en un contexto legal mas restrictivo y con una red de alianzas de mayor
diversidad geopolitica. Ambos proyectos demuestran, desde contextos distintos, que es posible
construir infraestructura de datos a gran escala sin sacrificar ni la legalidad ni la transparencia.

4.3. El laberinto legal: riesgos y como navegarlos

Construir un corpus de entrenamiento en América Latina y el Caribe implica navegar uno de los paisajes
legales méas complejos del mundo para este tipo de actividad. Flynn et al. (2022) revisaron las
excepciones al derecho de autor para mineria de texto y datos (TDM) a nivel global, y concluyeron que
Ameérica Latina y el Caribe es la region del mundo con menos protecciones legales para investigadores
que quieran extraer datos de la web con fines cientificos. Los paises del Norte Global en general
cuentan con excepciones que permiten usar contenido protegido con fines de investigacion sin
autorizacién previa; en la mayoria de los paises latinoamericanos, esas excepciones simplemente no
existen. De hecho, Cuba es el Unico pais de la region que cuenta con una excepcion para actividades de
investigacion lo suficientemente amplia como para cubrir el uso de TDM (Articulo 86.1 de la Ley n.° 154
Cubana). Este contexto normativo genera un entorno de alta incertidumbre para los proyectos
académicos de desarrollo de modelos. A esto se suma el hecho de que los proyectos académicos
cuentan con recursos limitados y no pueden absorber el coste de posibles reclamaciones legales,
como hacen las grandes empresas tecnoldgicas. Paraddjicamente, estas mismas grandes empresas
tecnoldgicas operan desde paises cuyos marcos legales les permiten extraer datos de todo el mundo,
incluidos los de nuestra region.

Con el objetivo de abordar el desafio de la gestion legal y responsable de los datos en este panorama de
alta incertidumbre, LatamGPT v1.0 desarrolld una estrategia de gestion de riesgos basada en priorizar
fuentes con licencias abiertas y/o con autorizaciéon explicita y documentar cada decision de inclusion o
exclusion de fuentes obtenidas mediante web scraping. Kim et al. (2025) han sefalado que muchos
proyectos de |IA no verifican realmente las licencias de los datos que usan; LatamGPT v1.0 ha optado por
hacer exactamente eso, aunque ello suponga un corpus mas pequefo y un proceso mas lento. En
cualquier caso, es importante destacar que los elevados costes de transaccion para obtener datosy la
alta inseguridad juridica generada por la ausencia de excepciones al derecho de autor, situan a los
proyectos de investigacion como LatamGPT v1.0 en una clara desventaja comparativa respecto a los
que se desarrollan en paises con marcos normativos adecuados para la gestion de datos.
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Conclusiones y transparencia
de datos




La publicacion del presente Catalogo Referencial del LatamGPT-Corpus v1.0 constituye un nuevo hito en
la edificacion de una infraestructura digital soberana para Ameérica Latina y el Caribe. Este documento
complementa el reporte técnico del modelo para ofrecer un protocolo de gobernanza, demostrando
gue el desarrollo de activos de Inteligencia Artificial en la region es viable bajo estandares de rigor ético
y colaboracion institucional.

El valor estratégico de LatamGPT v1.0 radica en su equilibrio entre especificidad regional y escala global.
El corpus final de entrenamiento alcanza una dimension de 296,5B de tokens, una cifra competitiva que
garantiza la robustez y capacidad de generalizaciéon del modelo.

Cabe destacar que 58,8 mil millones de tokens provienen exclusivamente de nuestra Red de Alianzas.
Este volumen es el resultado de un proceso de refinamiento técnico que depurd una ingesta inicial de
157B de tokens institucionales. Al integrar este componente de alta fidelidad con fuentes
complementarias de acceso publico, se ha logrado un corpus que no solo destaca por su volumen, sino
por una densidad cualitativa que mitiga sesgos y asegura una representacion mas adecuada de los
registros académicos, juridicos y técnicos de nuestra region.

La ejecucion de esta primera etapa ha requerido un esfuerzo intensivo en la articulacion de alianzasy la
generacion de marcos de confianza desde una base de partida inexistente. La complejidad de
establecer protocolos de gobernanza de datos desde cero, garantizando la seguridad juridica de cada
contribucion, ha dictado un ritmo de ejecucion deliberado y cauteloso.

Este proceso ha permitido cimentar las bases relacionales necesarias para la sostenibilidad del
proyecto. Con una red de colaboracion ya operativa y marcos de seguridad validados, se proyecta que
las futuras fases de expansion del corpus se desarrollen con una mayor agilidad operativa,
aprovechando la red de colaboracion y la estructura de gobernanza establecidas..

En conclusion, LatamGPT v1.0 no solo entrega un corpus verificado de 296,5B de tokens; establece una
hoja de ruta para la gestion de activos digitales que equilibra la vanguardia tecnoldgica con el respeto a
la propiedad intelectual y la democratizacién del conocimiento soberano. Mas aun, sienta las bases
para que América Latina transite de un rol predominantemente consumidor de inteligencia artificial
hacia uno activo en la construccion de sus propias infraestructuras de conocimiento. La continuidad de
este esfuerzo dependerd de la inversion sostenida en infraestructura, la profundizaciéon de la
colaboracion regional y la capacidad de mantener estandares de calidad y transparencia; pero incluso
en esta primera version, LatamGPT v1.0 demuestra que es posible construir inteligencia artificial desde
Ameérica Latina, con identidad propia y con vocacion de impacto global.

La disponibilidad de un corpus con representacién genuina de la realidad linglistica y cultural de
América Latina y el Caribe tiene implicancias que van mas alla del rendimiento técnico del modelo. En
sectores criticos como educacion, salud y servicios publicos, contar con modelos entrenados sobre
datos pertinentes a la regidn puede mejorar significativamente la calidad de las aplicaciones y reducir
los sesgos que hoy afectan a las poblaciones mas vulnerables. Un sistema de salud que procesa datos
en espanol rioplatense, en portugués brasileno o en lenguas indigenas requiere modelos que
comprendan esas realidades; LatamGPT v1.0 es el primer paso estructurado hacia esa posibilidad.

Igualmente relevante es el impacto del proyecto en la formacion de talento y el fortalecimiento de
capacidades institucionales. La apertura del proceso —desde la metodologia de curaduria hasta los
mecanismos de gobernanza—- permite que equipos de investigacion, universidades y organismos
publicos de la region aprendan haciendo: no solo consumiendo el modelo resultante, sino participando
activamente en la construccion de la infraestructura que lo sustenta. Esta dimension de transferencia
de conocimiento es, quizas, uno de los legados mas duraderos del proyecto.

En el contexto global, LatamGPT v1.0 se posiciona como la contraparte latinoamericana de iniciativas
como Common Corpus (Langlais et al., 2025), reconocida en el Al Summit de Paris 2025 como la mayor
base de datos abierta del mundo para el entrenamiento de LLMs. Mientras Common Corpus ha
priorizado lenguas europeas y el acervo cultural del dominio publico occidental, LatamGPT v1.0 aporta
lo que ese ecosistema no puede proveer: representacion del espanol y portugueés latinoamericano en
su diversidad real, conocimiento institucional y académico de la region, y —de manera inédita— datos
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provenientes de acuerdos directos con organismos publicos latinoamericanos. Estas dos iniciativas no
son competidoras sino complementarias, y abren la posibilidad de articulaciones futuras que
enriguezcan mutuamente sus acervos en beneficio de toda la comunidad hispanoparlante y

lusoparlante global.
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Anexo: glosario de téerminosy
referencias




Activo digital / activo de informacion Conjunto de datos o recursos de informacion que poseen valor
estrategico para una organizacion o proyecto, y que pueden ser gestionados, protegidos y reutilizados.

Alianza estratégica Acuerdo formal entre instituciones que establece una colaboracion orientada a
objetivos comunes, en este caso el intercambio y custodia de datos para el desarrollo del modelo.

Auditoria juridica Proceso de revision legal exhaustiva de cada fuente de datos, destinado a verificar la
viabilidad de su uso dentro del marco normativo aplicable.

BERT Arquitectura de modelo de lenguaje (Bidirectional Encoder Representations from Transformers)
utilizada para tareas de clasificacion semantica y etiquetado de texto. En el proyecto se empled post-
entrenada para clasificar contenido regional.

Common Crawl Base de datos publica que contiene rastreos masivos de paginas web de internet,
utilizada como fuente de datos en el entrenamiento de modelos de lenguaje a gran escala.

Convenio especifico de transferencia Instrumento juridico que regula de forma precisa el intercambio
y uso de conjuntos de datos determinados entre instituciones colaboradoras.

Convenio marco de colaboracion Acuerdo general que establece las bases de una relacion estratégica
de largo plazo entre instituciones, sin entrar en el detalle de operaciones especificas.

Corpus Conjunto estructurado y curado de textos utilizados para entrenar un modelo de lenguaje. En
este caso, representa el acervo linglistico y tematico de América Latina y el Caribe.

Curaduria de datos Proceso de seleccion, evaluacion, clasificacion y validacion de fuentes y contenidos
que asegura la calidad, pertinencia y representatividad de los datos incorporados al corpus.

Dataset Conjunto de datos estructurado y delimitado, generalmente disponible en repositorios como
Hugging Face o GitHub, utilizado para entrenamiento o validacion de modelos.

Deduplicacion Proceso automatizado de identificacion y eliminacion de registros duplicados dentro
del corpus, con el fin de evitar sobreexposicion del modelo a informacion repetida y optimizar recursos
de computo.

Deteccion de toxicidad Modulo del pipeline que identifica y marca contenido potencialmente dafino —
como discurso de odio o sesgos implicitos— para su aislamiento preventivo antes del entrenamiento.

Etiquetado multietiqueta Técnica de clasificacion que asigna multiples atributos simultaneos a un
documento, permitiendo capturar su complejidad tematica, geografica y ética sin reducirlo a una sola
categoria.

Filtros heuristicos Reglas logicas aplicadas en la fase inicial del pipeline para eliminar ruido digital,
caracteres invalidos, textos demasiado cortos y contenido irrelevante.

Gobernanza de datos Sistema de normas, procedimientos e instrumentos juridicos que regula la
disponibilidad, el acceso, el uso y la custodia de la informacion a lo largo de todo su ciclo de vida.

Hugging Face Plataforma de repositorios abiertos para modelos de lenguaje y datasets de inteligencia
artificial, utilizada en este proyecto tanto para la curaduria de fuentes como para la publicacion del

corpus.

MLE (Machine Learning Engineer) Profesional especializado en el disefio, implementacion y
optimizacion de sistemas de aprendizaje automatico, incluyendo pipelines de procesamiento de datos.

Memorando de Entendimiento (MoU) Instrumento que formaliza la voluntad de cooperacion entre dos
o0 mas instituciones, estableciendo objetivos comunes sin constituir un contrato vinculante.
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Metadatos Informacion estructurada que describe las caracteristicas de un conjunto de datos: su
origen, licencia, tematica, idioma, fecha de creacion, entre otros atributos.

Mineria de texto y datos (TDM) Técnica computacional que extrae informacion y patrones a partir de
grandes volumenes de texto o datos estructurados, relevante en el contexto legal de los derechos de
autor.

NDA (Non-Disclosure Agreement / Acuerdo de Confidencialidad) Contrato legal que garantiza el
tratamiento protegido de informacion sensible o reservada compartida entre las partes colaboradoras.

Oficio de coordinacion institucional Mecanismo de comunicacion formal entre organismos del Estado,
gestionado a traveés de ministerios, para articular colaboraciones de alto nivel.

Pipeline de procesamiento Flujo computacional secuencial que organiza y automatiza las distintas
etapas de transformacion y refinamiento del corpus, desde la ingesta hasta la validacion final.

Pre-entrenamiento Fase inicial del desarrollo de un modelo de lenguaje en la que se entrena sobre
grandes volumenes de texto para que adquiera representaciones generales del lenguaje.

Repositorio Espacio digital donde se almacenan, organizan y comparten conjuntos de datos o codigo,
como GitHub o Hugging Face.

Soberania digital Capacidad de una region o nacidon de producir, gestionar y controlar su propia
infraestructura tecnoldgica y sus datos, sin dependencia estructural de actores externos.

Token Unidad minima de procesamiento en un modelo de lenguaje, que puede corresponder a una
palabra, parte de una palabra o un signo de puntuacion. Se utiliza como medida del tamarfo de un

corpus.

Trazabilidad Capacidad de rastrear el origen, recorrido y condiciones de uso de cada fuente o dato
integrado al corpus, garantizando transparencia y responsabilidad en todo el proceso.

Web scraping Técnica de extraccion automatizada de contenido desde sitios web mediante protocolos
técnicos autorizados, utilizada para incorporar fuentes institucionales al corpus.
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Tabla 5
Licencias identificadas y condiciones generales de uso

Descripcion (interpretacion literal) Fuente principal

CC01.0

Open Data

ODC-By v1.0

Apache 2.0

CCBY2.0

CCBY25AR

CCBY 2.5PE

CCBY3.0BR

CCBY4.0

CC BY-SA 3.0

CC BY-SA 4.0

CC BY-ND 3.0

CCBY-ND 4.0

CCBY-NC 4.0

CCBY-NC3.01GO

CC BY-NC-SA 3.0

CC BY-NC-SA 4.0

CC BY-NC-ND 4.0

Non-Commercial /
Research Only

Restricted

Renuncia completa a derechos de autor y derechos conexos; el
dataset puede usarse sin restriccionesy sin atribucion.

Los datos pueden ser libremente usados, reutilizados y
redistribuidos por cualquiera, sujeto como maximo a atribucion.
(incluye informacion publica, contenidos en dominio publico o de
uso autorizado sin licencia estandar).

Permite copiar, distribuir, transmitir y adaptar la base de datos,
siempre que se atribuya al autor original.

Permite uso, reproduccién, modificacion y distribucion, incluyendo
uso comercial, con concesion expresa de derechos de patente y
obligacién de atribucion.

Permite distribuir, remezclar, adaptar y usar comercialmente,
siempre que se otorgue el crédito correspondiente.

Igual que CC BY: uso, distribucion y adaptacion permitidos con
atribucion, adaptado a jurisdiccion argentina.

Igual que CC BY: uso, distribucion y adaptacion permitidos con
atribucion, adaptado a jurisdiccién peruana.

Igual que CC BY: permite uso comercial y modificaciones con
atribucién, adaptado a Brasil.

Permite compartir, copiar, distribuir, adaptar, incluyendo uso
comercial y obligacion de atribucion.

Permite adaptar y usar comercialmente, siempre que los dataset
derivados se licencien bajo los mismos términos.

Permite compartir y adaptar con atribucion, exigiendo que los
dataset derivados mantengan la misma licencia.

Permite redistribucion, incluyendo uso comercial, pero no permite
modificar el dataset.

Permite copiary redistribuir sin modificaciones, incluso
comercialmente, con atribucion.

Permite adaptar y compartir el dataset, pero solo para fines no
comerciales, con atribucion.

Permite uso y adaptacién solo para fines no comerciales, diseflado
para organizaciones intergubernamentales.

Permite adaptar para fines no comerciales, exigiendo atribuciony
compartir bajo la misma licencia.

Permite compartir y adaptar no comercialmente, con obligacion
de licenciar derivados igual.

Permite descargar y compartir el dataset con atribucién, pero no
modificarlo ni usarlo comercialmente.

Uso limitado exclusivamente a fines no comerciales o de
investigacion; condiciones definidas por el proveedor.

Uso sujeto a restricciones especificas; requiere autorizacion
explicita para reutilizacion o distribucion.

Creative Commons (CCO0 1.0 Universal
Public Domain Dedication)

Categoria residual basada en el analisis
de los términos y condiciones de las
publicaciones weby los criterios de
gestion de riesgo de LatamGPT v1.0

Open Data Commons (ODC-By License
v1.0)

Apache Software Foundation (Apache
License 2.0)

Creative Commons (CC BY 2.0)

Creative Commons (CC BY 2.5 Argentina)

Creative Commons (CC BY 2.5 Peru)

Creative Commons (CC BY 3.0 Brazil)

Creative Commons (CC BY 4.0)

Creative Commons (CC BY-SA 3.0)

Creative Commons (CC BY-SA 4.0)

Creative Commons (CC BY-ND 3.0)

Creative Commons (CC BY-ND 4.0)

Creative Commons (CC BY-NC 4.0)

Creative Commons (CC BY-NC 3.0 IGO)

Creative Commons (CC BY-NC-SA 3.0)

Creative Commons (CC BY-NC-SA 4.0)

Creative Commons (CC BY-NC-ND 4.0)

Términos especificos del
proveedor/licenciante

Términos contractuales del titular

LatamGPT v1.0 2026 | Catalogo Referencial: LatamGPT-Corpus v1.0 | www.latamgpt.org




Referencias

Baack, S. (2024). A critical analysis of the largest source for generative Al training data: Common
Crawl. Proceedings of the 2024 ACM Conference on Fairness, Accountability, and Transparency
(FACcT '24), 2199-2208. https://doi.org/10.1145/3630106.3659033

Baack, S., Biderman, S., Odrozek, K., Skowron, A., Bdeir, A.,, Bommarito, J., Ding, J., Gahntz, M., Keller,
P., Langlais, P.-C., Lindahl, G., Majstorovic, S., Marda, N., Penedo, G., Van Segbroeck, M., Wang, J., von
Werra, L., Baker, M., Belido, J.,... Wolf, T. (2025). Towards best practices for open datasets for LLM
training. arXiv. https://doi.org/10.48550/arXiv.2501.08365

Centro Nacional de Inteligencia Artificial y Comision Econdmica para Ameérica Latina y el Caribe.
(2025). indice Latinoamericano de Inteligencia Artificial (ILIA) 2025: Hallazgos principales, IA
aplicaday talento humano. CEPAL / Cenia. https://indicelatam.cl/

Constitucion Politica de la Republica de Chile [Const.]. Art. 8. 22 de septiembre de 2005 (Chile).
Floridi, L., y Taddeo, M. (2016). What is data ethics? Philosophical Transactions of the Royal Society
A: Mathematical, Physical and Engineering Sciences, 374(2083), 20160360.
https://doi.org/10.1098/rsta.2016.0360

Flynn, S., Schirru, L., Palmedo, M., e Izquierdo, A. (2022). Research exceptions in comparative
copyright. Program on Information Justice and Intellectual Property; American University
Washington College of Law. https://digitalcommons.wcl.american.edu/research/92/
Hasselbalch, G. (2016). Data ethics: The new competitive advantage. Publishare.

Jernite, Y., Nguyen, H., Biderman, S., Rogers, A., Masoud, M., Danchev, V., Tan, S., Luccioni, A. S.,
Subramani, N., Johnson, I., Dupont, G., Dodge, J., Lo, K., Bosselut, A., Smith, E., Talat, Z., Radev, D.,
Beltagy, l., Bethard, S., ... Hooker, S. (2022). Data governance in the age of large-scale data-driven
language technology. Proceedings of the 2022 ACM Conference on Fairness, Accountability, and
Transparency, 2206-2222. https://doi.org/10.1145/3531146.3534637

Kim, J., Sohn, S., Jo, G. J.,, Choi, J., Bae, K., Lee, H., Park, Y.,y Lee, H. (2025). Do not trust licenses you
see: Dataset compliance and model integrity. arXiv. https://doi.org/10.48550/arXiv.2503.02784
Longpre, S., Mahari, R., Chen, A., Obeng-Marnu, N., Sileo, D., Brannon, W., Muennighoff, N., Khazam,
N., Kabbara, J., Perisetla, K., Wu, X., Shippole, E., Bollacker, K., Wu, T., Villa, L., Pentland, S., y Hooker,
S. (2023). The Data Provenance Initiative: A large scale audit of dataset licensing & attribution in Al.
arXiv. https://doi.org/10.48550/arXiv.2310.16787

Mendels, O., Peled, C., Vaisman Levy, N., Hart, S., Rosenthal, T., Lahiani, L., y otros. (2018). Microsoft
Presidio: Context aware, pluggable and customizable Pll anonymization service for text and images
[Software]. Microsoft. https://microsoft.github.io/presidio

Ministerio de Ciencia, Tecnologia, Conocimiento e Innovacion. (2023). Declaracion de Santiago:
Consenso de la Cumbre Ministerial y de Altas Autoridades sobre la Etica de |a Inteligencia Artificial
en América Latina y el Caribe. Gobierno de Chile.
https://www.minciencia.gob.cl/noticias/declaracion-de-santiago-consenso-de-la-cumbre-
ministerial-latinoamericana-y-del-caribe-sobre-ia/

Organizacion de las Naciones Unidas para la Educacion, la Ciencia y la Cultura. (2022).
Recomendacién sobre la Etica de la Inteligencia Artificial. UNESCO.
https://www.unesco.org/es/articles/recomendacion-sobre-la-etica-de-la-inteligencia-artificial
Organizacion de los Estados Americanos. (2010). Ley Modelo Interamericana sobre Acceso a la
Informacion Publica.
https://www.oas.org/es/sla/ddi/docs/Ley_Modelo_Interamericana_Acceso_Informacion_Publica.p
df

Organizacion para la Cooperacion y el Desarrollo Econédmicos. (s.f.). Al principles. OECD.
https://www.oecd.org/en/topics/ai-principles.html

Parlamento Europeo y Consejo de la Unidn Europea. (2024, 12 de julio). Reglamento (UE) 2024/1689
por el que se establecen normas armonizadas sobre inteligencia artificial (Ley de Inteligencia
Artificial). Diario Oficial de la Unién Europea, L, 2024/1689. https://eur-lex.europa.eu/legal-
content/ES/TXT/?uri=CELEX:32024R1689

Schirru, L., Rocha de Souza, A, Valente, M. G., y de Perdigdo Lana, A. (2024). Text and data mining
exceptions in Latin America. Journal of Law, Technology & Policy, 2024(1), 125-150.
https://doi.org/10.2139/ssrn.4578523

LatamGPT v1.0 2026 | Catalogo Referencial: LatamGPT-Corpus v1.0 | www.latamgpt.org



Testimonio Alianzas




“Si deseamos que los paises de Latinoamerica logren el mayor desarrollo para sus
pueblos, necesitamos tener un peso en el concierto mundial. Aunque a veces parezca un
lujo, alcanzar soberania tecnologica, y asi no depender de otros en cuanto a
conocimientos, técnicas, o productos se vuelve algo indispensable. Si ademas esa
soberania viene acomparnada de transparencia, datos y codigo abierto, mucho mejor
porque nos permite darle acceso al conocimiento a todos en nuestros paises. Por eso es
importante LatamGPT: no para lograr el mejor modelo de frontera, sino para desarrollar
capacidades, cerrar brechas y tener productos tecnoldgicos adaptados a nuestra cultura,
que nos den autonomia para desarrollos futuros y que podamos ofrecérselos a todos en
Latinoamérica.”

Pontificia Universidad Javeriana

“A construgédo de Inteligéncias Artificiais generativas com compreenségo de diversas
realidades culturais & hoje um imperativo social e politico. Este projeto oferece um
caminho importante para esse tipo de construgdo na America Latina. Sem duvida, o
trabalho expandira a investigagdo em técnicas modernas de Inteligéncia Artificial em
toda a América Latina e promovera colaboragées significativas entre seus pesquisadores.
Parabéns a toda equipe e em particular ao CENIA pela lideranga.”

Universidade de Sdo Paulo

"El proyecto LatamGPT demuestra que es posible la construccion de infraestructura
digital publica bajo criterios de transparencia y rendicion de cuentas. A su vez, la
importancia del proyecto no radica unicamente en la creacion de un modelo que propicie
la soberania linglistica, sino que una de sus mayores fortalezas reside en la vision
estratégica para el desarrollo de capacidades regionales a largo plazo, utilizando una
logica de puertas abiertas para la participacion comunitaria y compartiendo recursos y
conocimientos entre cientos de socios. Agradecemos al CENIA la oportunidad de formar
parte de este proceso de co-aprendizaje”

Laboratorio de Datos y Sociedad de Data Uruguay

“La soberania tecnologica no esta en pretender una neutralidad imposible, sino en la
capacidad de auditar y comprender los sesgos culturales reflejados en los modelos.
Frente a la opacidad de los modelos comerciales, el corpus de LatamGPT v1.0 apuesta por
la transparencia: solo mediante el acceso y la documentacion de los datos de
entrenamiento y el desarrollo de herramientas de evaluacion situadas, como las que
disefiamos junto a escuelas de Cordoba, podremos entender la vision del mundo que
reproducen los modelos.”

Fundacioén Via Libre y Universidad Nacional de Cérdoba
“Como Universidad Continental consideramos que el enfoque de LatamGPT v1.0 es
abierto y fortalece la produccion cientifica colaborativa y crea mejores condiciones para
que el conocimiento no dependa exclusivamente de plataformas extranjeras. Desde la
academia, creemos que los datos abiertos, usados con criterios éticos y de calidad, son

fundamentales para democratizar el acceso a estas tecnologias y ampliar sus beneficios.”

Universidad Continental

LatamGPT v1.0 2026 | Catalogo Referencial: LatamGPT-Corpus v1.0 | www.latamgpt.org



“Para las naciones en via de desarrollo, como son las de Centroamérica y el Caribe, la IA
agrupa un conjunto de tecnologias cognitivas que pueden utilizarse para analizar,
identificar, optimizar y automatizar procesos operativos, haciéndolos mas agiles y

eficientes, ademas de contribuir a la reduccion de costos, aspectos criticos para su
avance como naciones.

Los beneficios de esta automatizacion inteligente pueden erigirse en un motor de
innovacion y al asociarse con la Transformacion Digital, su potencial se multiplica. De esta
manera, la IA 'y sus tecnologias asociadas (Robdtica y Mecatronica) pueden utilizarse
estratégicamente en areas y procesos relacionados con la investigacion y el desarrollo de
productos y servicios, una necesidad imperiosa para los mercados y la competencia
comercial y global.”

Sociedad Dominicana de Inteligencia Artificial (SODIA)

“La participacion de LabEVA en LatamGPT v1.0 expresa una conviccion: los repositorios
abiertos son una infraestructura estratégica para democratizar el conocimiento y
fortalecer la soberania tecnologica regional. El aporte de materiales del repositorio
institucional de la Udelar COLIBRI, muestra que la produccion académica publica de
Ameérica Latina puede integrarse responsablemente al desarrollo de IA, respetando
licencias, marcos normativos y criterios éticos.”

José Fager-Pérez (FIC - UDELAR)

“Desde CDN entendemos que la soberania tecnoldgica, los datos abiertos y la
democratizacion del conocimiento son pilares fundamentales para el desarrollo
sostenible de America Latina. Garantizar el acceso equitativo a la informacion y fortalecer
capacidades locales no solo impulsa la innovacion, sino que también promueve
sociedades mas informadas, participativas y resilientes. En este contexto, los medios de
comunicacion desempefian un rol clave como puentes entre la informacion, la
ciudadania y el futuro digital de la region. Alba Nely Familia CDN”

Canal 37y sus plataformas digitales

“Como representante de la Facultad de Humanidades y Ciencias Sociales de la
Universidad Nacional de Jujuy, Argentina, considero que el desarrollo de modelos como
LatamGPT v1.0 es un hito ineludible para alcanzar la soberania digital y reducir la historica
dependencia tecnologica de nuestra region frente a las corporaciones globales.

La integracion de datos abiertos y la adopcion de licencias de codigo abierto resultan
vitales para democratizar el conocimiento y asegurar una verdadera justicia epistémica,
validando la pluralidad de nuestros dialectos y saberes historicamente invisibilizados.
Solo a través de este tipo de colaboracion regional y apertura tecnologica lograremos que
la inteligencia artificial fomente el avance cientifico respondiendo, de manera ética y
equitativa, a las verdaderas necesidades socioculturales de América Latina.”

Facultad de Humanidades y Ciencias Sociales, Universidad Nacional de Jujuy
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“Desde Wikimedia Chile trabajamos activamente para que los datos abiertos sean
entendidos como un bien comun y una pieza de infraestructura publica digital para
nuestra region. La soberania tecnologica se fortalece con transparencia: conocer que
datos se usan, bajo qué licencias y con qué criterios, para habilitar auditoria y
reutilizacion. Abrir también exige gobernanza y gestion de riesgos, para que el acceso y el
beneficio sean realmente colectivos.”

Wikimedia Chile

“Celebramos con entusiasmo la iniciativa LatamGPT y felicitamos a quienes la impulsan.
Desde la UNDAV, nos sumamos a este desafio reafirmando que la soberania tecnologica
es un imperativo estrategico para crear alternativas publicas que respondan a nuestra
realidad y region.

Con una mirada geopolitica desde el Sur, este proyecto es una oportunidad para
fortalecer nuestra identidad universitaria y profundizar nuestro compromiso social para
asegurar que el conocimiento sea siempre un derecho compartido y soberano para las
futuras generaciones.”

Universidad Nacional de Avellaneda

“Desde LAIA, entendemos la soberania tecnoldgica como la capacidad de nuestras
comunidades para decidir sobre sus datos, lenguajes y formas de conocimiento, no solo a
nivel de los paises, sino también de las personas y las culturas: en sus posibilidades
creativas, cognitivas e identitarias. En un contexto de propuestas tecnologicas cerradasy
concentradas, LatamGPT viene a disputar las reglas del juego de la IA, apostando a una
inteligencia artificial abierta, situada y comprensible, que no nos reduzca a usuarios
pasivos sino a cocreadores de las herramientas que habitamos.”

LAIA (Laboratorio Abierto de Inteligencia Artificial)
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	Figura 2 Diversidad de Instrumentos de Colaboración y Adaptación Normativa por País.
	Fuente: Elaboración propia.
	El presente gráfico desglosa la distribución de los mecanismos jurídicos suscritos en cada nación de América Latina y el Caribe durante el periodo 2023–2026. Las categorías representadas abarcan desde acuerdos de carácter institucional y estratégico hasta protocolos técnicos específicos para la regulación y el resguardo de activos de información. Esta visualización permite identificar la capacidad de respuesta del proyecto ante los diversos contextos normativos de cada país, evidenciando una arquitectura de colaboración flexible pero rigurosa. La predominancia de ciertos instrumentos sobre otros no es accidental; responde a una estrategia deliberada de vinculación que respeta las autonomías institucionales y garantiza que la transferencia de datos se realice bajo un marco legal sólido según cada jurisdicción. En su conjunto, esta diversidad de mecanismos consolida a LatamGPT v1.0 como un referente de gobernanza adaptable, capaz de integrar voluntades públicas y académicas bajo un estándar común de seguridad y transparencia.
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	Figura 4 Arquitectura Operativa y Despliegue de Talento Especializado para el Corpus v1.0.
	Fuente: Elaboración propia.
	La infografía detalla el equipo técnico que permitió la consolidación de los activos digitales del proyecto. El flujo operativo se estructuró sobre cuatro pilares estratégicos, movilizando un equipo interdisciplinario de 15 profesionales —incluyendo Ingenieros de aprendizaje automático (MLE), especialistas en gestión de proyectos y asesoría legal— bajo un modelo de trabajo coordinado y escalable. Se destaca el rigor del proceso de curaduría y validación, en particular, de un universo de 429 sitios analizados, solo el 29% fue integrado tras superar filtros críticos de calidad y licencias. Asimismo, la figura ilustra la complejidad de la asesoría de licencias, que contó con una etapa de mitigación de riesgos guiada por expertos en derecho para asegurar el uso responsable de la información. El pipeline culmina en una fase de procesamiento de datos de alta especialización, donde se ejecutaron tareas de deduplicación, normalización y clasificación de dominios, orientadas a que el Corpus v1.0 no sea solo una acumulación de texto, sino un activo de conocimiento trazable y de alta calidad técnica.
	WEB SCRAPING
	Web scraping de 429 sitios web proporcionados por alianzas institucionales, filtrados por calidad, licencias y pertinencia.


	LatamGPT Corpus v1.0
	429 sitios analizados 125 URLs corpus 15 datasets 11 transferencias 15 personas
	ASESORÍA DE LICENCIAS
	Iteraciones sucesivas de revisión manual con respaldo documental por sitio web, verificación de políticas y filtrado por gestión de riesgos.

	REPOSITORIOS Y TRANSFERENCIA DIRECTA
	15 datasets de GitHub y Hugging Face + 11 transferencias vía Google Cloud Storage, con capacitación en estándares de metadata.

	PROCESAMIENTO Y CLASIFICACIÓN
	Filtros heurísticos, deduplicación SHA-256, clasificación multidimensional BERT/fastText y validación sintáctica.
	Leyenda
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	2.3.2.  Asesoría jurídica y gestión de licencias
	2.3.3.  Arquitectura del Pipeline de Procesamiento y Refinamiento
	Arquitectura Temática y Especialización: El contenido fue categorizado a partir de un catálogo de 10 tópicos (Figura 3), definidos previamente por nuestra curaduría experta. Al aplicar la flexibilidad multietiqueta sobre estas áreas de interés, se asegura que un documento que aborde transversalmente disciplinas como la economía y la salud reciba todas las clasificaciones pertinentes. Esta precisión permite que la organización del conocimiento responda con exactitud a los objetivos de representatividad y profundidad del proyecto.
	Gobernanza Ética y Detección de Toxicidad: Para salvaguardar la integridad de LatamGPT v1.0, se implementaron modelos especializados en seguridad encargados de auditar cada texto en busca de contenido dañino. Este sistema es capaz de identificar y marcar de manera concurrente diversas dimensiones de riesgo, desde sesgos implícitos hasta discursos de odio, facilitando el aislamiento preventivo del material tóxico. Con ello, permitimos que el entrenamiento del modelo se sustente sobre un ecosistema de datos seguro, ético y alineado con valores fundamentales.
	2.3.3.4.  Validación de Calidad Sintáctica y Estructural Se implementó una etapa de evaluación de calidad de los textos, en la que se asigna un puntaje basado en criterios semánticos y sintácticos. El diseño de este módulo va más allá de la limpieza convencional y se sustenta en una premisa central del entrenamiento de modelos de lenguaje: la calidad de los datos puede influir más en el rendimiento final que su volumen. Este puntaje se utiliza tanto para seleccionar datos de alta calidad en el entrenamiento de LatamGPT como para guiar la aplicación de técnicas de aprendizaje curricular (curriculum learning).
	Bajo este enfoque, y tomando como referencia las prácticas avanzadas de curaduría descritas en la literatura asociada al modelo Gopher, nuestro equipo diseñó e implementó más de 30 filtros estructurales de alta precisión. Estos filtros evaluaron aspectos como la granularidad léxica, la distribución de los signos de puntuación y la coherencia sintáctica general de las oraciones.
	Al aplicar esta serie de auditorías lingüísticas, fue posible detectar y descartar de forma automatizada secuencias inconexas, residuos de código o fragmentos mal formados que logran eludir los filtros tradicionales. De esta manera, el proceso fomenta que el conjunto de datos resultante posea un estándar lingüístico de alta calidad, para asegurar la precisión, fluidez y éxito del entrenamiento de LatamGPT v1.0.
	2.3.3.5.  Anonimización y Resguardo de la Privacidad Para garantizar la seguridad de la información y mitigar los riesgos de exposición de datos sensibles, el corpus fue sometido a un proceso de ofuscación utilizando el modelo estándar de anonimización Presidio. Esta fase se encargó de identificar y enmascarar sistemáticamente entidades de Información Personal Identificable (PII), neutralizando datos críticos como números de tarjetas de crédito, direcciones de correo electrónico y números telefónicos.
	De manera complementaria a este estándar, el sistema fue adaptado para el contexto regional: se implementaron lógicas de detección específicas para anonimizar de forma exhaustiva los números de identificación nacional y sus respectivos códigos verificadores (tales como el RUT en Chile) correspondientes a todos los países de Latinoamérica, asegurando así la total integridad ética de la base de datos antes de su uso.
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	Figura 5 Arquitectura del Pipeline de Procesamiento del LatamGPT-Corpus v1.0.
	Fuente: Elaboración propia.
	El flujo detalla las cinco etapas críticas de curaduría: 1) Filtros heurísticos para depuración inicial; 2) Deduplicación mediante una función hash SHA-256; 3) Clasificación multidimensional basada en modelos BERT para etiquetado geopolítico, temático y de toxicidad; 4) Validación de calidad sintáctica; y 5) Anonimización y Resguardo de la Privacidad. Este proceso da como resultado un conjunto de datos depurado, clasificado y de alta calidad.
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	2.4.  Dimensión IV:  Gestión de licencias y marco legal

	2.4.1.2.  Restricción de Uso para Grandes Empresas
	Caribe, mediante un esfuerzo colectivo orientado a fortalecer las capacidades tecnológicas de la región. Su liberación busca habilitar a esa comunidad, no subsidiar el desarrollo de modelos comerciales cuyos beneficios no retornan al ecosistema que hizo posible el corpus. CENIA reconoce que esta condición implica que el LatamGPT-Corpus, considerado como compilación, no califica como open source bajo la definición de la Open Source Initiative ni como open data bajo la Open Definition, dado que ambas excluyen restricciones por campo de uso o tipo de usuario. Se trata de una decisión deliberada, adoptada tras evaluar el trade-off entre apertura irrestricta y sostenibilidad del esfuerzo regional. CENIA evaluará esta condición en futuras versiones del corpus a la luz de la experiencia acumulada.
	Alcance y mecanismos de aplicación.
	Esta restricción opera por dos vías complementarias:
	Condición sobre la compilación: Con independencia de lo anterior, esta restricción se aplica al LatamGPT-Corpus como compilación integrada, curada y distribuida por CENIA, comprendiendo su selección, organización, procesamiento, enriquecimiento, metadatos y estructura, elementos que constituyen el aporte intelectual propio del proyecto. Esta condición no modifica las licencias originales aplicables a los datos de terceros incorporados al corpus, ni limita su utilización cuando hayan sido obtenidos de manera independiente desde sus fuentes originales. Quien redistribuya el LatamGPT-Corpus como compilación, en todo o en parte sustancial, deberá incorporar estos mismos términos como condición de la redistribución y dejar constancia de ellos en la documentación o metadatos correspondientes.
	Consecuencias del incumplimiento.
	El incumplimiento de esta restricción constituirá una infracción a los términos de acceso y a las condiciones de gobernanza y licenciamiento del LatamGPT-Corpus, y podrá dar lugar a la revocación del acceso, la suspensión de las autorizaciones concedidas y al ejercicio de las acciones legales que correspondan conforme a la legislación aplicable.
	Solicitudes de autorización.
	Las organizaciones que requieran permiso conforme a esta sección pueden dirigir su solicitud a latam-gpt@cenia.cl. CENIA evaluará cada caso considerando, entre otros factores, el aporte de la iniciativa al ecosistema de IA de América Latina y el Caribe.
	Nota sobre mecanismos de trazabilidad: los datasets liberados a los que se haya incorporado este mecanismo contienen señales técnicas de trazabilidad, como marcas de agua estadísticas, diseñadas para evaluar si fueron utilizados en el entrenamiento de un modelo de inteligencia artificial.
	Nota sobre cumplimiento: Cada dataset preserva su licencia de origen en los metadatos. El usuario final asume la responsabilidad de respetar dichas licencias, mientras que el proyecto mantiene un canal permanente para identificar y retirar cualquier dato que no cuente con una licencia compatible (contacto: latam-gpt@cenia.cl).

	2.4.1.3.  Metodología de evaluación y transparencia
	Para cumplir con el objetivo de adoptar altos estándares de transparencia, el equipo técnico recibió capacitación especializada en gestión legal de datos. Este proceso se articuló mediante:

	Auditoría de Compatibilidad: Evaluación de la viabilidad técnica y legal de cada fuente, verificando existencia de licencia explícita compatible con los usos del corpus, ausencia de restricciones para entrenamiento de modelos, y tratamiento adecuado de datos personales. Las fuentes que no cumplieron estos criterios fueron excluidas del corpus.
	Glosario de Términos: Incorporación de una guía terminológica legal que facilita los procesos de auditoría externa y la comprensión clara por parte del usuario.
	2.4.1.4. Criterios de Web Scraping para Información Pública y Fundamento Constitucional

	Tomando estos antecedentes como base interpretativa, se adoptaron los siguientes criterios de selección para el proceso de scraping:
	Figura 6
	Esquema de clasificación y gobernanza de licencias del corpus.
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	Figura 7
	2.4.1.5.  Mecanismos de Transparencia y Validación Científica

	INVESTIGACIÓN
	16.2%
	2.1%
	81.7%

	PRIVADO
	OPEN DATA
	Análisis estadístico del corpus
	El refinamiento de los datos recolectados mediante alianzas institucionales y web scraping dirigido se resume en la Figura 8 y las cifras que se presentan a continuación. El proceso de construcción de este componente del corpus partió de 157 mil millones de tokens (B) recopilados en bruto, resultado de un esfuerzo sostenido de colaboración con instituciones y organizaciones de la región. Tras la aplicación de los filtros de calidad y eliminación de duplicados descritos en la sección anterior, el volumen se redujo a 90 B, conservando únicamente el contenido que cumple con los estándares de relevancia lingüística, licenciamiento y calidad semántica establecidos para LatamGPT. El corpus final incorporado a la versión 1.0 del modelo asciende a 58,8 B tokens, lo que representa una tasa de retención del 37,4% respecto al material recopilado originalmente y constituye aproximadamente el 19,8% del corpus total de pre-entrenamiento.
	Este componente reviste particular importancia dentro del corpus, pues a diferencia de las fuentes de rastreo web generalista como Common Crawl, los datos provenientes de alianzas fueron obtenidos mediante acuerdos específicos con actores del ecosistema latinoamericano, garantizando una mayor pertinencia cultural, temática y lingüística del contenido. La distribución geográfica y temática de estos datos se detalla en las Figuras 9(a) y 9(b), respectivamente, donde se aprecia una representación amplia de los países de la región, con Argentina a la cabeza (20,0%) le sigue México (19,1%), así como una predominancia de contenidos relacionados con política (30,2%) y humanidades y ciencias sociales (24,9%).
	Cabe señalar que en esta primera versión del corpus no se aplicaron criterios de normalización por país ni por categoría temática, por lo que la distribución observada refleja la disponibilidad natural de los datos recopilados y no una selección intencionalmente balanceada. Las implicancias de esta heterogeneidad sobre el comportamiento del modelo se discuten en las secciones 4 y 5.
	Para consultar el desglose detallado y las estadísticas completas del corpus de pre-entrenamiento, acceda al siguiente enlace https://www.latamgpt.org/dashboard.
	Figura 8 Pipeline de procesamiento del corpus.
	Fuente: Elaboración propia.
	Partiendo de 2,8 billones de tokens (T) en datasets recopilados, el proceso aplica subdivisión y generación de metadatos, junto con filtros de idioma, duplicados, heurísticos y anonimización, reduciendo el volumen en un 39,3% hasta obtener un conjunto Raw de 1,7 T. Sobre este conjunto se aplican dos etapas de filtrado en AWS: los filtros p1 (contenido latinoamericano, licencias, toxicidad y                                      .
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	calidad semántica) generan el conjunto Stable v1 con 429,9 mil millones de tokens (B), y los filtros p2 (calidad sintáctica) producen el conjunto final Stable v2 con 296,5 B. En el conjunto final, las fuentes de alianzas y web scraping (WS) contribuyen con 58,8 B, equivalente a aproximadamente el 19,8% del corpus, mientras que Common Crawl aporta los 237,6 B restantes (80,2%).
	Figura 9 a) Distribución de tokens por país en el conjunto Stable v2
	b) Distribución de tokens por tópicos en el conjunto Stable v2
	Fuente: Dashboard LatamGPT https://www.latamgpt.org/dashboard
	(a) Argentina lidera con un 20,0% del total, seguida de México con 19,1%, seguidos de Colombia (11,0%), Chile (10,7%) y Brasil (8,4%), entre otros países de América Latina y el Caribe. (b) Las categorías de política (30,2%) y humanidades y ciencias sociales (24,9%) concentran casi la mitad del corpus, seguidas de economía y finanzas (11,4%), educación (11,4y%) y comunicación y medios (9,4%). El desglose detallado y las estadísticas completas del corpus de pre-entrenamiento pueden consultarse en https://www.latamgpt.org/dashboard
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	Principales hallazgos
	América Latina y el Caribe lleva años produciendo datos de manera acelerada —a través de sus sistemas de salud, educación, justicia y gobierno— pero una parte importante de esa información no llega a estar disponible para quienes desarrollan tecnología de inteligencia artificial. El ILIA (2024, 2025) lo documenta con claridad: aunque la región ha mejorado su capacidad para generar y organizar datos, la disponibilidad efectiva de esos datos sigue estancada en la mayoría de los países. En este contexto, el proyecto LatamGPT v1.0 se propuso enfrentar ese problema de frente, construyendo un corpus de entrenamiento que incorpora conocimiento real de la región, bajo reglas claras y con respeto a los derechos de quienes producen esa información.
	Este desafío no es exclusivo de América Latina: en años recientes ha emergido a nivel global una tercera ola de modelos de lenguaje abiertos con estrategia regional explícita, donde la apertura deja de ser únicamente un principio científico y se convierte en un instrumento de posicionamiento tecnológico. Iniciativas como BLOOM (Europa, 176B parámetros), Falcon (Medio Oriente), Qwen (China), SEA-LION (Sudeste Asiático) o AfroLLaMA (África) demuestran que la optimización de los modelos fundacionales no se realiza únicamente en función de benchmarks globales, sino de utilidad en ecosistemas locales. No obstante, como evidencia la matriz de transparencia de las Tablas 2 y 3, esa apertura es profundamente desigual: modelos como Mistral o Gemma no declaran origen ni corpus, LLaMA 3 publica el modelo pero no sus datos de entrenamiento, y solo un puñado de iniciativas —Falcon, ALIA-40B, Apertus 70B— alcanzan transparencia plena en las tres dimensiones evaluadas: origen, licencia y corpus público. La Tabla 4 añade otra dimensión del problema: incluso los recursos de voz y corpus de referencia disponibles para lenguas no anglófonas son escasos, fragmentados y en su mayoría orientados a lenguas africanas o europeas minoritarias, dejando al español latinoamericano y al portugués brasileño sin infraestructura de datos comparable. La escala —medida en parámetros o tokens— sigue siendo relevante, pero la calidad, representatividad y alineación con contextos específicos emergen como variables igualmente críticas. LatamGPT v1.0 se inserta directamente en esta tendencia como una iniciativa regional de escala relevante, caracterizada por documentar su proceso de construcción y gobernanza de datos.
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	Modelo / Organización
	Idiomas cubiertos  / tipo lingüístico
	Lenguas indigenas
	Matriz de transparencia
	Origen
	Licencia
	Corpus público
	46 idiomas naturales + 13 lenguajes de programación Propósito general multilingüe

	Parcial
	Parcial
	Parcial
	Inglés (predominante) Monolingüe (EN)
	No

	Sí
	Parcial
	No
	Falcon 7B / 40B / 180B TII · EAU · 2023
	Inglés (~80 %); fragmentos FR, DE, ES, PT Casi-monolingüe + europeo menor
	No

	Sí
	Sí
	Sí
	Inglés (inferido); algunos europeos Sin declaración oficial
	No declarado

	No
	No
	No
	No

	Parcial
	No
	No
	EN (~95 %) + 8 oficiales: DE, FR, IT, PT, HI, ES, TH Multilingüe limitado
	No

	Parcial
	Parcial
	No
	No

	Parcial
	No
	No
	Modelo / Organización
	Idiomas cubiertos  / tipo lingüístico
	Lenguas indigenas
	Matriz de transparencia
	Origen
	Licencia
	Corpus público

	EUROPA
	35 lenguas europeas (ES 16 %, EN 39 %, CA 2 %, GL 0,31 %, EU 0,24 %) Europeo multilingüe soberano
	Sí
	Sí
	Sí
	>1.000 idiomas; 40 % no-inglés; romanche, alemán suizo Masivamente multilingüe — soberano

	Sí
	Sí
	Sí

	AMÉRICA LATINA
	Español, portugués; inglés Regional (LATAM) — ES / PT + EN
	Regional: Latinoamérica y el Caribe CHOCLO, Trueque  (conocimiento latinoamericano)
	Sí
	Sí
	Sí
	Modelo / Organización
	Idiomas cubiertos  / tipo lingüístico
	Lenguas indigenas
	Matriz de transparencia
	Origen
	Licencia
	Corpus público


	ÁFRICA
	>2.000 lenguas africanas cubiertas; modelos específicos en 50+ Comunidad distribuida — traducción, NER, voz
	Sí
	Sí
	Sí
	Swahili, Xhosa, Zulu, Yoruba, Hausa + inglés Fine-tune africano (LLaMA 3 8B)

	Parcial
	Sí
	Parcial
	IsiZulu, Yoruba, Hausa, Swahili, IsiXhosa + EN + FR Small LM africano desde cero (SLM)

	Sí
	Sí
	Sí

	INDIA
	Hindi (principal); expansión prevista a 22 lenguas oficiales Instruction-tuned para hindi (OpenHathi / LLaMA 2)
	Sí
	Sí
	Sí
	Recurso / Organización
	Idiomas cubiertos  / tipo lingüístico
	Lenguas indigenas
	Matriz de transparencia
	Origen
	Licencia
	Corpus público
	Cultura nigeriana: 100 temas culturales (gastronomía, tradiciones, conteo, historia oral) ASR: Whisper, MMS, XLSR — hasta 75,86 % WER con fine-tuning

	Sí
	Sí
	Sí
	Gobierno, cultura, ciencia, código, web y datos semánticos abiertos (Wikipedia, Wikidata) Pleias 1.0; Salamandra (BSC); Lucie 7B; NeKo (Nvidia); experimentos de Anthropic

	Sí
	Sí
	Sí
	4.2. Por qué la gobernanza de datos importa
	4.3.  El laberinto legal: riesgos y cómo navegarlos

	Conclusiones y transparencia de datos
	La publicación del presente Catálogo Referencial del LatamGPT-Corpus v1.0 constituye un nuevo hito en la edificación de una infraestructura digital soberana para América Latina y el Caribe. Este documento complementa el reporte técnico del modelo para ofrecer un protocolo de gobernanza, demostrando que el desarrollo de activos de Inteligencia Artificial en la región es viable bajo estándares de rigor ético y colaboración institucional.
	El valor estratégico de LatamGPT v1.0 radica en su equilibrio entre especificidad regional y escala global. El corpus final de entrenamiento alcanza una dimensión de 296,5B de tokens, una cifra competitiva que garantiza la robustez y capacidad de generalización del modelo.
	Cabe destacar que 58,8 mil millones de tokens provienen exclusivamente de nuestra Red de Alianzas. Este volumen es el resultado de un proceso de refinamiento técnico que depuró una ingesta inicial de 157B de tokens institucionales. Al integrar este componente de alta fidelidad con fuentes complementarias de acceso público, se ha logrado un corpus que no solo destaca por su volumen, sino por una densidad cualitativa que mitiga sesgos y asegura una representación más adecuada de los registros académicos, jurídicos y técnicos de nuestra región.
	La ejecución de esta primera etapa ha requerido un esfuerzo intensivo en la articulación de alianzas y la generación de marcos de confianza desde una base de partida inexistente. La complejidad de establecer protocolos de gobernanza de datos desde cero, garantizando la seguridad jurídica de cada contribución, ha dictado un ritmo de ejecución deliberado y cauteloso.
	Este proceso ha permitido cimentar las bases relacionales necesarias para la sostenibilidad del proyecto. Con una red de colaboración ya operativa y marcos de seguridad validados, se proyecta que las futuras fases de expansión del corpus se desarrollen con una mayor agilidad operativa, aprovechando la red de colaboración y la estructura de gobernanza establecidas..
	En conclusión, LatamGPT v1.0 no solo entrega un corpus verificado de 296,5B de tokens; establece una hoja de ruta para la gestión de activos digitales que equilibra la vanguardia tecnológica con el respeto a la propiedad intelectual y la democratización del conocimiento soberano. Más aún, sienta las bases para que América Latina transite de un rol predominantemente consumidor de inteligencia artificial hacia uno activo en la construcción de sus propias infraestructuras de conocimiento. La continuidad de este esfuerzo dependerá de la inversión sostenida en infraestructura, la profundización de la colaboración regional y la capacidad de mantener estándares de calidad y transparencia; pero incluso en esta primera versión, LatamGPT v1.0 demuestra que es posible construir inteligencia artificial desde América Latina, con identidad propia y con vocación de impacto global.
	La disponibilidad de un corpus con representación genuina de la realidad lingüística y cultural de América Latina y el Caribe tiene implicancias que van más allá del rendimiento técnico del modelo. En sectores críticos como educación, salud y servicios públicos, contar con modelos entrenados sobre datos pertinentes a la región puede mejorar significativamente la calidad de las aplicaciones y reducir los sesgos que hoy afectan a las poblaciones más vulnerables. Un sistema de salud que procesa datos en español rioplatense, en portugués brasileño o en lenguas indígenas requiere modelos que comprendan esas realidades; LatamGPT v1.0 es el primer paso estructurado hacia esa posibilidad.
	Igualmente relevante es el impacto del proyecto en la formación de talento y el fortalecimiento de capacidades institucionales. La apertura del proceso —desde la metodología de curaduría hasta los mecanismos de gobernanza— permite que equipos de investigación, universidades y organismos públicos de la región aprendan haciendo: no solo consumiendo el modelo resultante, sino participando activamente en la construcción de la infraestructura que lo sustenta. Esta dimensión de transferencia de conocimiento es, quizás, uno de los legados más duraderos del proyecto.
	En el contexto global, LatamGPT v1.0 se posiciona como la contraparte latinoamericana de iniciativas como Common Corpus (Langlais et al., 2025), reconocida en el AI Summit de París 2025 como la mayor base de datos abierta del mundo para el entrenamiento de LLMs. Mientras Common Corpus ha priorizado lenguas europeas y el acervo cultural del dominio público occidental, LatamGPT v1.0 aporta lo que ese ecosistema no puede proveer: representación del español y portugués latinoamericano en su diversidad real, conocimiento institucional y académico de la región, y —de manera inédita— datos                      .
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	provenientes de acuerdos directos con organismos públicos latinoamericanos. Estas dos iniciativas no son competidoras sino complementarias, y abren la posibilidad de articulaciones futuras que enriquezcan mutuamente sus acervos en beneficio de toda la comunidad hispanoparlante y lusoparlante global.
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	Anexo: glosario de términos y referencias
	Activo digital / activo de información Conjunto de datos o recursos de información que poseen valor estratégico para una organización o proyecto, y que pueden ser gestionados, protegidos y reutilizados.
	Alianza estratégica Acuerdo formal entre instituciones que establece una colaboración orientada a objetivos comunes, en este caso el intercambio y custodia de datos para el desarrollo del modelo.
	Auditoría jurídica Proceso de revisión legal exhaustiva de cada fuente de datos, destinado a verificar la viabilidad de su uso dentro del marco normativo aplicable.
	BERT Arquitectura de modelo de lenguaje (Bidirectional Encoder Representations from Transformers) utilizada para tareas de clasificación semántica y etiquetado de texto. En el proyecto se empleó post-entrenada para clasificar contenido regional.
	Common Crawl Base de datos pública que contiene rastreos masivos de páginas web de internet, utilizada como fuente de datos en el entrenamiento de modelos de lenguaje a gran escala.
	Convenio específico de transferencia Instrumento jurídico que regula de forma precisa el intercambio y uso de conjuntos de datos determinados entre instituciones colaboradoras.
	Convenio marco de colaboración Acuerdo general que establece las bases de una relación estratégica de largo plazo entre instituciones, sin entrar en el detalle de operaciones específicas.
	Corpus Conjunto estructurado y curado de textos utilizados para entrenar un modelo de lenguaje. En este caso, representa el acervo lingüístico y temático de América Latina y el Caribe.
	Curaduría de datos Proceso de selección, evaluación, clasificación y validación de fuentes y contenidos que asegura la calidad, pertinencia y representatividad de los datos incorporados al corpus.
	Dataset Conjunto de datos estructurado y delimitado, generalmente disponible en repositorios como Hugging Face o GitHub, utilizado para entrenamiento o validación de modelos.
	Deduplicación Proceso automatizado de identificación y eliminación de registros duplicados dentro del corpus, con el fin de evitar sobreexposición del modelo a información repetida y optimizar recursos de cómputo.
	Detección de toxicidad Módulo del pipeline que identifica y marca contenido potencialmente dañino —como discurso de odio o sesgos implícitos— para su aislamiento preventivo antes del entrenamiento.
	Etiquetado multietiqueta Técnica de clasificación que asigna múltiples atributos simultáneos a un documento, permitiendo capturar su complejidad temática, geográfica y ética sin reducirlo a una sola categoría.
	Filtros heurísticos Reglas lógicas aplicadas en la fase inicial del pipeline para eliminar ruido digital, caracteres inválidos, textos demasiado cortos y contenido irrelevante.
	Gobernanza de datos Sistema de normas, procedimientos e instrumentos jurídicos que regula la disponibilidad, el acceso, el uso y la custodia de la información a lo largo de todo su ciclo de vida.
	Hugging Face Plataforma de repositorios abiertos para modelos de lenguaje y datasets de inteligencia artificial, utilizada en este proyecto tanto para la curaduría de fuentes como para la publicación del corpus.
	MLE (Machine Learning Engineer) Profesional especializado en el diseño, implementación y optimización de sistemas de aprendizaje automático, incluyendo pipelines de procesamiento de datos.
	Memorando de Entendimiento (MoU) Instrumento que formaliza la voluntad de cooperación entre dos o más instituciones, estableciendo objetivos comunes sin constituir un contrato vinculante.
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	Metadatos Información estructurada que describe las características de un conjunto de datos: su origen, licencia, temática, idioma, fecha de creación, entre otros atributos.
	Minería de texto y datos (TDM) Técnica computacional que extrae información y patrones a partir de grandes volúmenes de texto o datos estructurados, relevante en el contexto legal de los derechos de autor.
	NDA (Non-Disclosure Agreement / Acuerdo de Confidencialidad) Contrato legal que garantiza el tratamiento protegido de información sensible o reservada compartida entre las partes colaboradoras.
	Oficio de coordinación institucional Mecanismo de comunicación formal entre organismos del Estado, gestionado a través de ministerios, para articular colaboraciones de alto nivel.
	Pipeline de procesamiento Flujo computacional secuencial que organiza y automatiza las distintas etapas de transformación y refinamiento del corpus, desde la ingesta hasta la validación final.
	Pre-entrenamiento Fase inicial del desarrollo de un modelo de lenguaje en la que se entrena sobre grandes volúmenes de texto para que adquiera representaciones generales del lenguaje.
	Repositorio Espacio digital donde se almacenan, organizan y comparten conjuntos de datos o código, como GitHub o Hugging Face.
	Soberanía digital Capacidad de una región o nación de producir, gestionar y controlar su propia infraestructura tecnológica y sus datos, sin dependencia estructural de actores externos.
	Token Unidad mínima de procesamiento en un modelo de lenguaje, que puede corresponder a una palabra, parte de una palabra o un signo de puntuación. Se utiliza como medida del tamaño de un corpus.
	Trazabilidad Capacidad de rastrear el origen, recorrido y condiciones de uso de cada fuente o dato integrado al corpus, garantizando transparencia y responsabilidad en todo el proceso.
	Web scraping Técnica de extracción automatizada de contenido desde sitios web mediante protocolos técnicos autorizados, utilizada para incorporar fuentes institucionales al corpus.
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